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1. AIndexierungsprojekt
2. B Klassifikationsprojekt




MEIN
INDEXIERUNGSPROJEKT

.




A.1 PROBLEMSTELLUNG INDEXIERUNG

Meinen Korpus an Transkripten von Radiobeitragen habe ich mithilfe von sechs
Suchwortern erstellt, ,Literatur”, ,Ausstellung®, ,Konzert®, ,Biografie®, , Tourismus”
und ,Sport*.

Innerhalb meines Indexierungsprojektes moéchte ich nun genau diesen Suchweg
uberprifen und herausfinden, welche Relevanz die einzelnen Suchworter fhr
meinen Korpus haben. Welche von ihnen sind wirklich relevant fir die Texte und
welche dienen eher nur als Schlagwort? Welche Erkenntnisse kann ich daraus flr
die klinftige Festlegung von Suchbegriffen ziehen?

Zum einen mochte ich meine Frage mit Hilfe der Indexierung meines Korpus
beantworten. Zug anderen mdchte ich die Termfrequenz sowie das tf*idf fur die
% Suchbegrlffeb' echnen und schauen, inwieweit diese Werte bei der Bestimmung,
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A. 2 DATEN

Mein Korpus besteht aus insgesamt 72 Transkripten von Radiobeitragen des Norddeutschen
Rundfunks (NDR). Die Radiobeitrage stammen allesamt aus den Jahren 2020 bis 2022 und
wurden hauptsachlich auf den Sendern NDR 90,3 und NDR Info gesendet, aber auch auf den
Kanalen NDR Kultur, NDR 1 Radio MV und NDR 1 Welle Nord. Alle Beitrdge haben eine
Lange zwischen zweieinhalb und dreieinhalb Minuten, weshalb sie auch von der Textlange
vergleichbar sind.

Den Bezug zu dem Thema habe ich aufgrund meiner Werkstudentenstelle beim
Norddeutschen Rundfunk, wo ich hauptsachlich damit zu tun habe, Beitrdge des Senders NDR
90,3 in der Horfunkdatenbank zu katalogisieren und zu verschlagworten.
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A. 2 DATEN

Die Beitrage fur den Korpus habe ich aus der Horfunkdatenbank des NDR
zusammengetragen. Hierzu habe ich mir sechs Suchworter tberlegt, nach welchen ich Uber
die Funktion ,Uberall suchen®in der requldren Schreibweise und ohne Ergénzungen
recherchiert habe. Aus den Ergebnislisten habe ich pro Suchwort zwolf Beitrage ausgewabhilt,
so dass insgesamt 72 Beitrdge zusammengekommen sind. Die Beitragsauswabhl ist auf diese
Weise natirlich subjektiv beeinflusst worden. Die sechs Suchwdrter werden im Folgenden
auch in den Arbeitsaufgaben als Kategorien relevant sein.

Bei den sechs Suchbegriffen handelt es sich um folgende:

- Literatur (Beitrage 01-12)

- Ausstellung (Beitrage 13-24)

Recherche | Expertenrecherche | Treffer Crossrecherche | Kurzinformation | Vollinformation | Merkliste: mining (4

s Konf - Korpus Konf - Korpus und Segmente © AMO © AK O AK ohne Segment§

Rechercheart (Vokabulare) 8 Ohne Hierarchien und Synonyme Mit Synonymen Mit Hierarchien und Synony

Feld Operator Suchbegriff(e)
Titel WITH
Archivhummer ANY
Uberall suchen WITH spord]
Mitwirkende WITH
O-Ton von ADJ
0-Ton von ADJ
0O-Ton von ADJ
Urheber/Produktion/Mitwirkung WITH
Verbreitungsdatum =




A. 3 VORGEHENSWEISE

Bei der Erstellung der Stopwortliste habe ich mir zun&chst die haufigsten Worter im
ganzen Korpus anzeigen lassen und fur die Liste dann diejenigen ausgewahlt, die
am haufigsten vorkommen, aber keine Relevanz flr meine Fragestellung besitzen.
Substantive habe ich nur im Einzelfall mit aufgenommen, etwa ,sprecher” und
LSprecherin®, weil diese aufgrund des Textminings in jedem Beitrag in zweistelliger
Zahl vorkommen. Ebenso kommt die Abkdrzung ,ndr“ in jedem Beitrag vor. Das
Kirzel ,mv*“ ist im Korpus ebenso keine Seltenheit, da einige Beitrage vom
Radiosender NDR 1 Radio MV stammen.

Stopwortliste: sprecher, sprecherin, ja, schon, ganz, ndr, mal, mehr, gibt, einfach,
b |mmer sagt;fna 'rllch heute, geht, eben W|rkI|ch viele, wurde, eigentlich, gut, zvgel
rsten macht, drep rade, mv, weil3, vielleicht, seit, grol3e, gar,/
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A. 3 VORGEHENSWEISE

Meinen Thesaurus habe ich auf Grundlage der Schlagwdérter erstellt, die ich fur
meine 12 ausgewahlten Texte vergeben habe (jeweils 2 Texte pro Suchbegriff). Die
Schlagwortliste befindet sich in einer extra PDF-Datei im Ordner.

Ebenfalls im Thesaurus zu finden sind die genannten sechs Suchbegriffe sowie die
funf haufigsten Begriffe des Korpus, wobei es hier Uberschneidungen gibt.

Des weiteren wurden Wortvarianten mit einbezogen, die auf dem selben
Wortstamm basieren.

Beitrag 04: Manfred Ertel — ,Akte B.”

Suchworte: Uwe Barschel, Ministerprasident, Kriminalroman
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A. 3 VORGEHENSWEISE

Fur die Erstellung des Thesaurus, insbesondere fur die Auswahl der Schlagworte
und Oberbegriffe habe ich die ARD-Sachklassifikation genutzt. Dies hat sich
angeboten, da die Beitrdge im NDR-Schallarchiv ebenfalls mit dieser

verschlagwortet werden.

= Klasse/Deskriptor
Hierarchie

& Gegenwartsliteratur

- Literarischer Stoff

¢ Literarisches Werk
Abenteuerroman
B Arbeiterliteratur
E Auslénderliteratur

- Bildergeschichte

Biographischer Roman
[El Erotische Literatur
I Exilliteratur
Bd Experimentelle Literatur
B Fantasy-Literatur
Frauenliteratur
B Gesellschaftsroman
Ei Groschenheft
B Heimatliteratur
B2 Historischer Roman
Bl Horrorliteratur
Bd Jugendliteratur
Hi Kinderliteratur
B Kriminalroman
& Liebesroman
B Mundartliteratur

.
HHRO. = 76436
Suchen

Kriminalroma
w Alles i Nur Klassen

) Nur Sachdeskriptoren i Alles ohne Freie Sachdeskriptoren

Erlduterungen

Auswahl
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A. 3 VORGEHENSWEISE

Den Thesaurus habe ich in flinf Spalten eingeteilt:

deskriptor_stemming egelgestermmtes Wort

nicht_deskriptor cens, die auf den jeweiligen Wortstamm
zuruckegefihrt werden sollen

deskriptor_kontrolliert

oberbegriff

begruendung Quellennachweis fir die Begriffswahl bzw.
Erlduterun

H deskriptor_kontrolliert
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A. 3 VORGEHENSWEISE

Zur Klarung meiner Fragestellung konnte ich zunachst auf die Suchfunktion
zuruckgreifen, welche ich als Teil der Arbeitsaufgabe erstellt habe. Neben meinen
Suchwortern und den fanf haufigsten Wortern lasst sich damit auch der Kontext aller
sechs Suchwarter darstellen, mit denen ich meinen Korpus erstellt habe.

Mit Hilfe dessen kann man zunachst grob auswerten, wie oft jedes Suchwort jeweils
in den Texten des eigenen Themenbereiches vorkommt.

egriff:', gefiltert['suchterm'], "“n\n', satz, "‘nin")

Auch Frauen g beim Sport zuschauen sind in Saudi-Arabien eigentlich immer noch verpdnt.

Was die Spielerin Al Hashim iber die Bedeutung der Liga fiir den Sport sagt gilt daher auch fir die ganze Gesellschaft.
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A. 3 VORGEHENSWEISE

AnschlieRend habe ich die Termfrequenz und die Inverse Dokument Frequenz ftr
die einzelnen Dokumente berechnet. Um die Auswertung flr meine Fragestellung
Ubersichtlicher beantworten zu kdnnen, habe ich die Sammlungen der Dokumente
bei der Anzeige der Termfrequenz entsprechend den sechs Suchwdrtern aufgeteilt.

#Tourismus

#txtDocs = [txt49,

#5port

f txtDocs = [txt6l, txt62, txt63, txted, txte5, txt66, txte7, txté8, txt69, txt70, txt71, txt72]

@ docs = [list(nltk.tokenize.word tokenize(txtDoc)) for txtDoc in txtDocs]
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A. 3 VORGEHENSWEISE

Auch bei der Berechnung der Termfrequenz*Inverse Dokument Frequenz (tf*idf)
habe ich diese Unterteilung nach den sechs Suchbegriffen vorgenommen. Da es bei
der Berechnung von tf*idf aber auch interessant ist, diese in Bezug auf den

gesamten Korpus zu analysieren, habe ich hier zusatzlich eine entsprechende
Sammlung definiert.
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A.4 ERGEBNISSE

Mit Hilfe der Suchfunktion konnte ich auswerten, in wie vielen Dokumenten des
jeweiligen Themenblocks die Suchwdrter vorkommen. Dabei ging es nur um die
Substantive in exakter Schreibweise und Einzahl. Vier der Suchbegriffe,
Ausstellung, Konzert, Tourismus und Sport, kommen in allen Texten ihres

Themenbereiches vor. Bei Biografie sind es sieben Texte, Literatur kommt nur in
einem Text vor.

Vorkommen der Suchworter in den Texten

Literatur Ausstellung ‘onzert Biografie Tourismus




A.4 ERGEBNISSE

Mit den beschriebenen Mitteln habe ich die Termfrequenz sowie die tf*idf berechnet,
letzteres einmal bezogen auf den eigenen Themenbereich — also jeweils die 12
Dokumente, die das Thema behandeln — sowie einmal bezogen auf den gesamten
Korpus.

Auf den folgenden Folien habe ich fur jeden Suchbegriff zwei Beitrage als Beispiel
aufgefiuhrt (aul3er Literatur, da der Begriff nur einmal in seinem Themenabschnitt
auftaucht).

Im Notebook werden auch die absoluten Worthaufigkeiten pro Text angezeigt.
Daran lasst sich ebenfalls ablesen, wie oft der entsprechende Begriff pro Beitrag

vorkommt.




A.4 ERGEBNISSE

,Literatur® JAusstellung*

Beitrag 13:
Beitrag 01:

Tf: 0.011673151750972763
Tf: 0.0031847133757961785

Tf*idf (Themenkomplex): 0.0
Tf*idf (Themenkomplex):

0.0079137 Tf*idf (Gesamter Korpus):

0.019116055907402296
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A.4 ERGEBNISSE

,Konzert“ Beitrag 41:
Tf: 0.00425531914893617

,Biografie“

Beitrag 25:

Tf: 0.008097165991902834 Tf*idf (Themenkomplex):

0.002293602130777391

Tf*idf (Themenkomplex): 0.0
Tf*idf (Gesamter Korpus):

Tf*idf (Gesamter Korpus): 0.009349891818451998

~ Beitrag 46:
q;‘o 0101 55?91525423728

Tfigf (ThemenkOﬁeplex)




A.4 ERGEBNISSE

Ljourismus*“ »OPOrte
Beitrag 49: Beitrag 61:
Tf: 0.0036101083032490976 Tf: 0.009900990099009901
Tf*idf (Themenkomplex): 0.0 Tf*idf (Themenkomplex): 0.0
Tf*idf (Gesamter Korpus): Tf*idf (Gesamter Korpus):
0.006179482893698623 0.015530850672414309
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A.4 ERGEBNISSE

Die Berechnung von tf sowie tf*idf zeigt, dass die Relevanz von Begriffen nicht
unbedingt von der Haufigkeit ihres Vorkommens im Text abhangt.

Bei meinem Beispiel lasst sich — aufgrund der relativ ahnlichen Lange der Texte —
die Relevanz relativ schnell anhand der Anzahl der Nullen hinter dem Komma
einschatzen. Bei nur einer Null hat der Begriff eine hthere Relevanz im Text oder im
Korpus, bei mehr als einer Null sinkt die Relevanz. Keiner meiner Suchbegriffe
kommt in einem Beitrag an erster Stelle, was die tf- und tf*idf-Werte betrifft. An
letzter Stelle kommen nur Ausstellung, Konzert, Tourismus und Sport bei der
Berechnung des tf*idf innerhalb ihres eigenen Themenabschnittes. Da all diese
Begriffe in jedem Text ihres Abschnittes vorkommen, ergibt der tf*idf-Wert hierfir

hu immer 0.0. Ansoristen lassen sich die Suchbegriffe bei allen Berechnungen immer

<ins vordere bis hintere Mittelfeld ginordqen: Ein konkretes Muster gibt es nicht. /'\
\i:‘ /’I-’ |'| _—__:-;_-.? ] \ -_“‘--___ = \\




A.4 ERGEBNISSE

Die Auswertung aller tf- und tf*idf-Werte zeigt, dass die Hohe der Werte nicht
unbedingt etwas mit der Haufigkeit im Text oder der Anzahl der Dokumente zu tun
hat. Ausstellung, Konzert, Tourismus und Sport kommen zwar alle haufig vor, dies
macht die Auswertung aber nicht unbedingt einfacher. Literatur und Biografie
kommen — wie aufgezeigt — fast gar nicht oder nur in Teilen ihrer Texte vor. Es
andert nichts daran, dass auch die Dokumente, in denen sie vorkommen, hohe
tfxidf-Werte haben kdnnen.

Bezogen auf meine Fragestellung bedeutet es, dass eine pauschale Beantwortung
anhand der tf*idf-Werte relativ schwierig ist.




A.4 ERGEBNISSE

Zusammenfassend lasst sich fur Projektaufgabe A sagen, dass ich mit Hilfe von
sechs Suchbegriffen 72 Texte zusammengetragen habe. Mit Hilfe meiner
Indexierung und der Suchfunktion konnte ich feststellen, dass vier der Suchbegriffe
jeweils in all ihren 12 Texten vorkommen. Bei den Begriffen Biografie, welcher nur in
sieben seiner Texte vorkommt, und Literatur, wo es nur ein Text ist, spielt
offensichtlich die Verschlagwortung und Klassifizierung in der Datenbank eine viel
grolRere Rolle. Begriffe wie Konzert, Ausstellung oder Sport sind klarer umrissen
und lassen sich so auch im Text selbst nutzen. Ein Text, den man mit Konzert,
Ausstellung oder Sport klassifizieren wirde, handelt demnach auch von einem
Konzert, einer konkreten Ausstellung oder einem sportlichen Ereignis, weshalb das
Wort genutzt wirg. Literatur und Biografie sind per se schon unspezifizierter. Ein mit
' Literatur k|aSSIf |erter Text kann vieles belnhalten eine Buchrezension,
mtormatlonen u elner Gattung zu‘elnem\Lﬂeraturfestlval Zu einem Autor. So ;51 e\s\




A.4 ERGEBNISSE

Genauso ist es auch mit Biografie. Mit diesem Begriff klassifizierte Texte kdnnen
Portrats von Personen sein, runde Geburtstage und Jubilaen oder Rezensionen zu
literarischen Biografien. Letzteres ware eine Uberscheidung mit Literatur. Beide
Begriffe sind also sehr unspezifisch und werden deshalb im Text auch selbst nicht
oft genutzt sondern eher bei der Verschlagwortung und Klassifizierung selbst.

Auf die Relevanz der Begriffe in den Texten hat das wenig Einfluss, wie die
Berechnung von tf sowie tf*idf gezeigt haben. Hier gibt es viele Faktoren, die flr die
Werte relevant sind und Anzahl der Texte bzw. die Anzahl im Text ist nur ein Tell
davon. In Zweifel kbnnen hier Begriffe, die nicht so oft vorkommen, sogar héhere
Werte erreichen.

-
115

N
N,
(> —
- —
NN

(. A
. _Fabian oerlT

S\l S S
S R~ S




A.4 ERGEBNISSE

Man wird zwar auch mit Begriffen wie Literatur und Biografie Texte finden, es
werden aber nicht so viele sein wie mit moglichen anderen Suchbegriffen. Und
aufgrund der schwierigen Eingrenzung ist immer die Frage, ob die gefundenen
Texte das beinhalten, wonach man sucht.

Meine Erkenntnis aus den gewonnenen Ergebnissen ist, dass ich mir klinftig mehr
Gedanken tber die Auswahl meiner Suchworter machen werde, erst recht, wenn es
sich nicht um eine Datenbank mit verschlagworteten Datenséatzen handelt. Anstatt
Literatur hétte ich beispielsweise ,Rezension” als Suchbegriff verwenden kénnen
und anstatt Biografie ,Portrat”. Das wére eine bessere Eingrenzung gewesen.




A.4 ERGEBNISSE

Mit der Funktion meiner Indexierung bin ich sehr zufrieden. Die zwolf
verschlagworteten Texte lassen sich mit der Suchfunktion problemlos finden, das
Information-Retrieval ist gut. Gleiches gilt flr die fUnf haufigsten Worter im Korpus.
Auch die anderen Funktionen, das Einfiigen der Stopwdarter, der Thesaurus sowie
das Anzeigen der Worthaufigkeiten, haben keine Probleme bereitet.

Ohne Probleme funktioniert hat auch Erstellung des Notebooks fiir die Berechnung
von tf*idf, wobei diese mit einiger Fleil3arbeit verbunden war. Auch musste ich mir
etwas einfallen lassen, um das tf*idf einerseits nur fir die Themenabschnitte und
andererseits auch fur den ganzen Korpus berechnen zu kénnen. Dies ist mir aber
gelungen. Wie schon dargelegt, habe ich allerdings bei der Auswertung festgestellt,
dass mir die Werte hieraus nicht so weitergeholfen haben, wie ich zu Beginn
gedacht habe. |e haben elnlges Uber @as Verhaltnis von Relevanz und Haufig %t\
alegesagt aber fdr die Beantwor g memer Frage haben mir die Funktlonenf
Suchma h e mehr Weltergeholfe .
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A.5 SCHWIERIGKEITEN

Um auftretende Schwierigkeiten zu Idsen war am wichtigsten, zu lernen, die
Fehlermeldungen richtig zu interpretieren, was mir mit etwas Ubung in vielen Fallen
gelungen ist. So konnte ich Schreibfehler im Code oder auch andere Grtinde dafr,
weshalb der Code nicht funktioniert, ausfindig machen. Haufig haben Kleinigkeiten
dazu gefihrt, weil ich bspw. Anderungen am Thesaurus vorgenommen habe, und
ich dann vergessen habe, diesen nochmal neu im Notebook zu 6ffnen.

Eine Schwierigkeit bestand darin, wie ich das Notebook fur die tf*idf-Berechnung
erstelle. Durch den Aufbau meines Korpus, bestehend aus einzelnen
Themenabschnitten, wollte ich die Werte auch auf die einzelnen Themen bezogen
errechnen lassen. Hier ist es mir gelungen anhand der Notebook -Vorlage und
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A.6 OFFENE FRAGEN

Ein paar Punkte sind bei mir aufgetreten, die ich nicht Idsen konnte:

Bei der Anzeige von tf*idf im entsprechenden Notebook wurden mir immer die
Werte aller Texte zweimal angezeigt. Das Problem hat nicht die Umsetzung
behindert, aber I6sen konnte ich es auch nicht.

AulRerdem wurden die Werte fur tf sowie tf*idf immer fiir die ,Dokumente 1-12*
angezeigt, hier hatte ich es auch gerne so gehabt, dass die angezeigte Zahl mit
meienr Dokumentennummer Ubereinstimmt.

Die Umsetzung von tf*idf mit einem grof3en Korpus ist — mit meinen aktuellen
Kenntnissen — relativ umstandlich und besteht aus viel FleiR3arbeit, weil man alle
Beitrage einzelnyauffihren muss. Hierflr gibt es sicherlich Moglichkeiten, die mir

snoch nlchtbek nnt sind. . AN
\ ~ S NS / NG
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B.1 PROBLEMSTELLUNG KLASSIFIKATION

Fur mein Klassifikationsprojekt méchte ich das statische Verfahren mit dem
lernenden Verfahren vergleichen.

Fur diesen Zweck dienen meine sechs Suchworter, auf deren Grundlage ich den
Korpus zusammengestellt habe, als Kategorien. Ich mdchte beide
Klassifikationssysteme darin vergleichen, ob sie die Radiobeitrage den richtigen
Kategorien zuordnen.

Dies ist insofern auch eine Fortfiihrung meiner Fragestellung aus der
Indexierungsaufgabe, bei welcher ich die Relevanz meiner sechs Suchbegriffe
untersucht habe. Nun Uberprufe ich, ob die Begriff dafiir geeignet sind, als




B. 2. DATEN

Fur die Klassifikation nutze ich zum grol3en Teil wieder den selben Korpus aus

Aufgabe A.

Gerade fir die statische Klassifikation ist es allerdings interessant, noch weitere
Texte aul3erhalb des Korpus hinzuzuziehen, da die Wortlisten flir die Einordnung auf
Grundlage der Korpustexte erstellt wurden und es langweilig ware, nur die selben
Texte damit wieder einzuordnen.

Fur das lernende Verfahren besteht das Problem weniger, da hier flir den
Trainingsbestand nur ein Teil der Texte bendtigt wird.




B. 2. DATEN

Da ich beim statischen Klassifikationsverfahren nur zwei Kategorien, namlich
,Literatur” und ,Biografie* miteinander vergleiche, habe ich zur Uberpriifung der
Klassifikation zwei weitere, kleine Textsammlungen erstellt, ,literatur klassifikation®
und ,biografie_klassifikation“ Ahnlich, wie beim reguldren Korpus, habe ich mit den
Suchwortern Literatur und Biografie jeweils 10 weitere Texte in der NDR-
Horfunkdatenbank herausgesucht und aus diesen zwei kleine Corpora gebildet.

=| biografie 014t
=| biografie 02.tct

beitraege

bicgrafie_klassifikation

=| bicgrafie 03t
=| biografie 0dtt
-| biografie 05.tct

literatur_klassifikation =| literatur 01t

=| literatur 02.txt

-| literatur 03t
=| literatur 0 bt
=| literatur 05.txt
=| literatur 06t
=| literatur O7 txt
-| literatur 08t
=| literatur 09.txt

=| literatur 10t

=| bicgrafie 06t
=| biografie 07.tct
=| bicgrafie 08.tct
=| biografie 09.tct
=| biografie 10t
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B. 3 VORGEHENSWEISE

Fur das statische Klassifikationsverfahren habe ich mich aufgrund der
Funktionsweise des Verfahrens dazu entschieden, nur zwei
Kategorien miteinander zu vergleichen, namlich Literatur und
Biografie.

Fur diese beiden Begriffe habe ich mich entschieden, da sie gewisse
Uberschneidungen haben kénnen, was die Auswertung interessanter
gestaltet. Eine Literaturkritik Gber eine Biografie konnte beispielsweise
In beide Kategorien passen.

Andere Kategorien, wie etwa Biografie und Tourismus, waren sehr
gegensatzlich fir einen Einzelvergleich zweier Kategorien.

. Im Rahmen’ d rstatlschen Klassifikation habe ich dann sowohl die s
\\gyordﬁung r 7a'exte aus den_kh enb(ocker_i SLiteratur® und / \\
e —~Biografie“ aus dem regu]aren/l( rous ub riift wie-auch die Texte / N

r kIaSS|f|k§ii'13n“ und




B. 3 VORGEHENSWEISE

Fur die Zuordnungslisten des statischen Verfahrens habe ich mir ftr
die Themenbl6cke Literatur und Biografie jeweils die haufigsten
Worter anzeigen lassen. In die Listen habe ich diejenigen mit
aufgenommen, die pro Themenblock mindestens sieben Mal
vorkommen.

Eigennamen wurden dabei nicht bertcksichtigt.

2) Listen fur die Zuordnung zu den Kategorien Literatur und Biografie

["roman’, ‘buch', 'ddr', ‘'vater', "autor’, ‘"geschichte’, 'dorf’, 'spielen’, '

L1
and’,

r', 'tagesthemen', ‘deutschland', 'frau', 'niemand,lassen’, 'familie', 'ab'
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B. 3 VORGEHENSWEISE

Nach Berechnung wird die Kategorie mithilfe einer if/else-Klausel
zugeordnet.

Zuordnung des Beitrages

Mit Hilfe einer iffelse-Klausel werden die

if literatur > biogr:
print(“Der Beitrag
elif biografie » litera
p“iﬂ:{”DPF E aitrag ist 'pertlich 3
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B. 3 VORGEHENSWEISE

Beim dynamischen und lernenden Klassifikationsverfahren habe ich
die Zuordnung mit allen sechs Kategorien getestet.

Dies habe ich auf Grundlage der Bibliothek TextBlob durchgefthrt.
Zwolf Beitrage meines Korpus habe ich fur den Trainingsbestand
genutzt. AnschlieR3end habe ich die Klassifizierung der anderen 60
Beitrage Uberprift. Gleiches habe ich mit den Beitragen aus den
beiden kleinen Corpora literatur_klassifikation und

biografie klassifikation unternommen.




B. 3 VORGEHENSWEISE

Fur die dynamische und lernende Klassifikation habe ich aus 12
Beitragen (je zwei aus jedem Themenkomplex) einen
Trainingsbestand gebildet. Es handelt sich um die 12 Texte, die ich
auch zu Beginn des Projektes gesichtet und verschlagwortet habe.
Die Schlagworte habe ich nattrlich thematisch angepasst, damit die
thematische Klassifikation funktioniert.

train = [
““roman krimi fiktiv®,

“heimatroman roman gegs
"ausstellung bestaunen
ausstellung esuch fotos', "ausstellun
ymphoniker tournee orchester m :

=1

—
=
= | [Wh]
—+
- F

3y O £

: |—.i' ' [T

T AT oo
= o

'*liga football sport’,'sport'), TR

™ (
s i

o ] (
a;ng‘ i
/ /N (
/| .

f'¥JHba;L liga fuBballverband sport', 'sport')
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B. 3 VORGEHENSWEISE

Der Vollstandigkeit halber habe ich im Notebook die selbe
Klassifikation noch einmal tber eine externe CSV-Datei mit den
Trainingsdaten eingebaut, die ich mit Excel erstellt habe.
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B. 4 ERGEBNISSE

Beim statischen Verfahren hat es folgendes Ergebnis gegeben:

Von den 24 Texten aus dem regularen Korpus (je 12 aus den Themenbldcken
Literatur und Biografie) wurden insgesamt 16 richtig zugeordnet. Vier Beitrage
konnte das System nicht eindeutig zuordnen, davon einen aus dem Themenbereich
Literatur und drei aus dem Bereich Biografie. Falsch zugeordnet wurden flnf
Beitrdge, davon einer aus dem Bereich Literatur und vier aus dem Bereich
Biografie. Bei der nicht eindeutigen und falschen Zuordnung Uberwiegt also der
Bereich Biografie sehr eindeutig.

Zuordnung regularer Korpus

\f
A‘ - -.—b \ <",‘| 5
) ‘f . // 0' 0 ;:I .
\ 25/07/2022 0
) /S F / { a Richtige Zuordnung Nicht eindeutig Falsche Zuordnung

Y @



B. 4 ERGEBNISSE

Beim statischen Verfahren hat es folgendes Ergebnis gegeben:

Von den 20 Texten aus den beiden neuen Corpora literatur_klassifikation“ sowie
Loiografie klassifikation“ wurden insgesamt 14 richtig zugeordnet. Zwei Texte
konnten nicht eindeutig zugeordnet werden, jeweils einer aus dem Korpus
Jiteratur_klassifikation® und dem Korpus ,biografie klassifikation®. Vier Beitrage
wurden falsch zugeordnet, alle aus dem Korpus ,biografie klassifikation®. Auch hier
dominiert bei den falschen und nicht eindeutigen Texten der Bereich Biografie.

Zuordnung zusatzliche Corpora
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B. 4 ERGEBNISSE

Beim dynamischen Verfahren hat es folgendes Ergebnis gegeben:

Von den 60 Uberpriften Dokumenten wurden 51 richtig zugeordnet, 9 Dokumente
wurden falsch eingeordnet. Die meisten falsch zugeordneten Texten kamen aus den
Themenbereichen Literatur und Konzert, fast alle falsch zugeordneten Texte wurden

vom System der Kategorie Biografie zugeordnet.

Zuordnung regularer Korpus

Richtig zugeordnet Falsch zugeordnet




B. 4 ERGEBNISSE

Beim dynamischen Verfahren hat es folgendes Ergebnis gegeben:

Von den 20 Texten aus den Corpora literatur_klassifikation und

biografie klassifikation wurden insgesamt 13 richtig zugeordnet, 7 falsch. Die
Verteilung unter den beiden kleinen Corpora ist allerdings ungleich. Wahrend das
System bei den Biografie-Texten 8 richtig und nur zwei falsch eingeordnet hat,
waren es bei den Literatur-Texten nur 5, die richtig eingeordnet wurden, 5 wurden
falsch eingeordnet. Interessant ist, dass alle falsch eingeordneten Texte des Korpus
literatur_klassifikation der Klasse Biografie zugeordnet wurden.

Zuordnung zusatzliche Corpora




B. 4 ERGEBNISSE

Vergleicht man beide Klassifikationsprogramme miteinander, so lasst sich
feststellen, dass beim statischen Verfahren von insgesamt 44 Texten aus den drei

Corpora 29 richtig zugeordnet wurden, was einem Anteil von 65,9 Prozent
entspricht.

Beim dynamischen, lernenden Verfahren wurden von 80 Texten aus den drei

Corpora 64 Texte richtig klassifiziert wurden, dies entspricht einem Anteil von 80
Prozent.

Grundsatzlich hat also das dynamische Verfahren besser gearbeitet. Einschrankend

gilt natiirlich, dass beide Verfahren unterschiedlich angewendet wurden, auf

Grundlage untergchiedlicher Wortlisten gearbeitet haben und auch die
_Zusammenstell r‘\g der Wortlisten subjekiv erfolgt ist.




B. 4 ERGEBNISSE

Sowohl beim statischen wie beim dynamischen Verfahren ist mir aufgefallen, dass
die Kategorien Literatur und Biografie relativ schwer fassbar sind, Biografie noch
schwerer als Literatur. Dies stutzt auch die Erkenntnisse der Projektaufgabe A, laut
der beide Begriffe weniger Relevanz flr die Texte haben, als die anderen.

Beim statischen Verfahren waren es insbesondere Texte der Kategorie Biografie,
die falsch zugeordnet wurden, hier gab es auch keinen Unterschied zwischen dem
regularen Korpus und den beiden Ergadnzungscorpora.

Beim dynamischen Verfahren wurden insbesondere Texte der Kategorie Literatur
falsch zugeordnet, dies zeigte sich auch in den beiden Erganzungscorpora
Jiteratur_klassifigation® und ,biografie_klassifikation®. Fast alle falsch zugeordneten
' Texte ordnete” d s System der Klasse B‘lografle zu, was die Uneindeutigkeit dlese;
Kateggrre noc elnmal aufzelgt _® . / N




B.5 SCHWIERIGKEITEN

Beim Klassifikationsprojekt bin ich auf die Schwierigkeit gestof3en, dass ich beim
dynamischen Verfahren urspriinglich einen deutlich grél3eren Trainingsbestand
nutzen wollte, den ich auch in einer CSV-Datei angelegt habe. Hierfur habe ich mir
fur jeden Text, der flr den Trainingsbestand vorgesehen war, die haufigsten Worter
anzeigen lassen und diejenigen ausgewabhlt, die zur Klassifikation passen. Bei der
praktischen Anwendung der Liste gab das System nur eine Fehlermeldung aus.
Zwar konnte ich ein bis zwei Fehler finden, die ich beim Erstellen der Liste mit
Anfluhrungszeichen und Komma gemacht habe, allerdings liel3 sich das
Grundproblem so nicht |6sen. Da es bei vorherigen Versuchen bereits mit kleineren
Listen funktioniert hatte, griff ich erneut auf diese kleinere Variante zurtick, was auch
geklappt hat, sowohl im Notebook selbst als auch in der CSV-Datei.
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3. LESSONS LEARNED

Durch das Projekt bin ich mit einer weiteren Programmiersprache in Berthrung
gekommen. Das Thema Python fand ich sehr interessant, insbesondere die
Maoglichkeiten aus Aufgabe A, Texte inhaltlich auszuwerten. Ich hatte lange Zeit mit
dem Thema Programmieren noch keine Berthrungspunkte und habe jetzt im
Studium bereits mehrere Mdglichkeiten kennengelernt. Insbesondere, was die
Moglichkeiten der automatischen Textauswertung angeht, kamen mir direkt Ideen,
wie man mit Hilfe von Python historische Quellen etc. auswerten kbnnte.

Beim Klassifizieren fand ich die Unterschiede zwischen beiden Systemen
interessant. Es war aufschlussreich, zu welch unterschiedlichen Ergebnissen beide
Systeme gekommen sind.




3. LESSONS LEARNED

Bei kiinftigen Projekten wirde ich vor allem die Erfahrungen dieses Projektes
nutzen und alles mehr vom Ende her denken und mir Gedanken machen, was
eigentlich ein realistisches Ergebnis sein konnte und mit welchen Mitteln dieses zu
erreichen ist. Entsprechende Methoden zur Umsetzung wurde ich mir teilweise
schon im Vorfeld anschauen, um tberhaupt realistisch einschatzen zu kénnen, ob
ich das Projekt so umsetzen kann.

Dieses Mal fiel mir die Findung der richtigen Fragestellung noch schwer, well ich
auch schlecht einschatzen konnte, wofir die Kenntnisse tatsachlich ausreichen.

Jetzt wirde es mir viel einfacher fallen, die Erstellung des Korpus, des Thesaurus
sowie der Stopw rtliste richtig einzuschatzen.

™\ sMir hat das’ Th ma Python in Jedem Fadl SpaB gebracht und ich werde es weﬂey‘ X
ve\tgl;clen und/mir hoffentllch HEUE/ lenntnisse anelgnen D
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