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Kurzzusammenfassung

Seit dem Kriegsbeginn in der Ukraine im Jahr 2022 wurden unabhéngige Medien und
Journalisten in Russland unter erhohtem Druck gesetzt. Viele von denen wurden als
Propaganda bezeichnet, sollten das Land verlassen oder ihre Tatigkeit komplett ein-
stellen. Andererseits sollten pro-kremlische Medien sich an die neuen Gesetze anpassen.
Das hat zu einer Reduzierung der oppositionellen Nachrichtenverlage und dadurch zu
einer Verringerung der Meinungsvielfaltigkeit gefiihrt. In dieser Bachelorarbeit wird das
Verhaltensmuster von pro-kremlischen und oppositionellen Medien im Jahr 2022 ana-
lysiert. Unter dem Einsatz von Techniken der natiirlichen Sprachverarbeitung (NLP)

wird eine umfassende Datenanalyse vorgenommen.
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Abstract

Since the outbreak of the war in Ukraine in 2022, independent media and journalists in
Russia have been put under increased pressure. Many of them were labeled as propagan-
dists, had to leave the country, or cease their activities entirely. In contrast, pro-Kremlin
media adapted to new regulations, leading to a decline in the number of opposition news
outlets and, consequently, a reduction in the diversity of opinions.This bachelor thesis
analyzes the behavioral patterns of both pro-Kremlin and opposition media during
2022. Leveraging natural language processing (NLP) techniques, a comprehensive data

analysis is conducted.
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1 Einleitung

1.1 Motivation

In den letzten Jahren hat sich die Politik zwischen Russland und der Ukraine zunehmend
distanziert und verschéarft. Der Beginn des Krieges in der Ukraine im Jahr 2022 verstarkt
den Fokus auf die Russische Aktivitdten auf nationaler und internationaler Ebene. Die
nationalen Medien haben bedeutenden Einfluss auf die gesamte Meinung der russischen
Bevolkerung. Die wesentliche Bedeutung von Medien in Bezug auf aktuelle politische

Anderung darf nicht unterschitzt werden.

Infolge des Kriegsbeginns wurden unabhéngige Medien und Journalisten in Russland
unter erhohtem Druck gesetzt. Viele von denen wurden als Propaganda bezeichnet,
sollten das Land verlassen oder ihre Tétigkeit komplett einstellen. Das hat zu einer
Reduzierung der oppositionellen Nachrichtenverlage und dadurch zu einer Verringerung
der Meinungsvielfaltigkeit gefiihrt. Angesichts dauerhafter repressiver Mafinahmen und
der Einfiihrung neuer Gesetzgebungen in Russland hat sich die Medienvielfaltigkeit

deutlich transformiert.

Die Motivation dieser Abschlussarbeit ergibt sich unter anderem aus zwei Hauptaspek-

ten:

1. Ein tieferes Verstiandnis des Medieneinflusses in der Gesellschaft vermittelt die
Erkenntnis der Mechanismen von der Meinungsbildung und der Informationsver-

mittlung.

2. Durch eine Analyse von Verhaltensinderungen der Medien wahrend der politi-
schen Krisenzeit konnen Erkenntnisse dariiber vermittelt werden, wie Medienin-
stitutionen sich an neue globalen Anderungen anpassen und welche Strategien sie

verfolgen, um ihre Berichterstattung fortzusetzen.

1.2 Aufgabenstellung

Das Hauptziel dieser Bachelorarbeit besteht darin, das Verhaltensmuster von pro-kremli-
schen und oppositionellen Medien im Jahr 2022 im Kontext des Kriegsausbruchs in der

Ukraine zu analysieren. Zu diesem Zweck werden Daten von jeweils zwei pro-kremlischen
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und zwei oppositionellen russischen Medienquellen gesammelt. Unter dem Einsatz von
Techniken der natiirlichen Sprachverarbeitung (NLP) wird eine umfassende Datenana-
lyse vorgenommen. Die Analyse erfolgt in drei Phasen, wie Voranalyse der Eingangsda-
ten, die Analyse des Kontextes ausgewahlter Worter und die Untersuchung der Zusam-
menhénge zwischen den Entitaten. Die resultierenden Erkenntnisse werden anschlieflend

visualisiert, um eine fundierte Bewertung und Interpretation zu ermoglichen.

1.3 Aufbau der Bachelorarbeit

Die Bachelorarbeit beschreibt eine grundlegende Analyse der Nachrichtentexten aus den
russischen Medien fiir das Jahr 2022.

Die ,Einleitung® bietet einen kurzen Uberblick iiber die Motivation dieser Arbeit und

stellt die Ziele dieser Studie vor.

Das Kapitel 2 ,,Theoretische Grundlagen“ setzt sich zum Ziel, die theoretischen Grund-
lagen der NLP zu erldutern. Dabei wird der klassische Ansatz sowie empirische und sta-
tistische Ansétze in der NLP erklirt. Am Ende dieses Kapitels wird ein kurzer Uberblick
iiber die wichtigsten Sprachmodelle und ihre Architekturen gegeben.

Das Kapitel 3 ,Daten nimmt eine zentrale Stellung in dieser Arbeit ein. Es beschreibt
den politischen Kontext von Russland, der fiir eine grundlegende Analyse unerlésslich
ist. In diesem Teil wird zudem die Auswahl der Datenquellen und der Informations-
kanéle fiir die Untersuchung begriindet. Weiterhin enthélt das Kapitel ausfiihrliche
Erlauterungen zu den technischen Aspekten der Datensammlung aus den jeweiligen In-
formationskanélen und erldutert den Prozess der Datenbereinigung sowie deren Uberset-

zung auf Deutsch.

Das Kapitel 4 ,Technischer Hintergrund“ vertieft die technischen Aspekte der durch-
gefiihrten Analyse. Hierbei werden die fiir die Implementierung ausgewéhlten Biblio-
theken detailliert vorgestellt sowie die Entscheidungsgriinde fiir spezifische Visualisie-
rungstools erldutert. Zum Abschluss bietet das Kapitel eine umfassende Darstellung
des Datenverarbeitungsprozesses. Dabei werden auch die eingesetzten Algorithmen zur

Datenanalyse ausfiihrlich besprochen.

Das abschlieSende Kapitel 5 ,Experimente* evaluiert die wihrend des Analyseverlaufs
erstellten Visualisierungen. Die gesamte Untersuchung gliedert sich in drei wesentliche
Phasen: eine Voranalyse der Eingangsdaten, die Analyse des Kontextes ausgewéhlter
Worter und die Untersuchung der Zusammenhénge zwischen Entitdten. Innerhalb dieses

Kapitels erfolgt eine tiefgehende Erlauterung zu jeder dieser Phasen.

Mit einer Erlduterung der Moglichkeiten fiir weitere Analysen schliesst das Kapitel 6
,Fazit“ die Bachelorarbeit ab.
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Natural Language Processing (NLP), oder natiirliche Sprachverarbeitung, bezieht sich
auf den Einsatz von Algorithmen und Technologien, um menschliche Sprache zu ver-
stehen, interpretieren und generieren, um dadurch maschinelles Lernen und kiinstliche

Intelligenz in der Verarbeitung von Sprachdaten zu ermoglichen [29].

In diesem Kapitel wird ein Uberblick iiber die zentralen Ansitze im Bereich NLP gege-
ben. Traditionelle regelbasierte Methoden dienen als Ausgangsbasis. Im weiteren Ver-
lauf liegt der Fokus besonders auf den modernen Verfahren, wobei die Transformer-
Architektur besondere Beachtung findet. Auf Basis dieser Architektur wurden Modelle
wie Bidirectional Encoder Representations from Transformers (BERT) und Generative
Pre-trained Transformer (GPT) entwickelt, die heute als sehr leistungsfihig gelten. Das
allgemeine Verstédndnis dieser Modelle ist essentiell, um aktuelle Entwicklungen in der

Sprachtechnologie nachzuvollziehen.

2.1 Klassischer Ansatz der NLP

Der klassische Ansatz in der NLP basiert auf festgelegte Regeln, die von Linguistik-
experten entwickelt wurden. Der gesamte Prozess der klassischen NLP ist in in der
Abbildung 2.1 dargestellt. Dieser fasst mehrere Phasen der Datenbearbeitung um, wie
die Textvorverarbeitung, lexikalische Analyse, syntaktisches Parsing und semantische
Analyse [29].

Jeder dieser Schritte stellt eigene Anforderungen und spezifische Herausforderungen dar,

welche im nachfolgenden Abschnitt ndher beleuchtet werden.

2.1.1 Textvorverarbeitung

In der Welt der NLP spielt die Textvorverarbeitung eine entscheidende Rolle. Sie bildet
den ersten Schritt, bei dem Symbole, Worte und Sétze identifiziert werden. Diese er-
kannten Einheiten gelten als primére Bausteine, die fiir folgenden Verarbeitungsschritte

im NLP-Prozess vorgesehen sind.

Die Methodik der Textvorverarbeitung lasst sich grundsatzlich in zwei Hauptabschnitte

unterteilen:
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die Bedeutung

A

Semantische Analyse

A

Syntaktisches Parsing

A

Lexikalische Analyse

A

Textvorverarbeitung

1

Text

Abbildung 2.1: Die Phasen der Analyse bei der NLP [29]

1. Die Aufbereitung des Dokuments, worin rohe digitale Dateien in geordnete und

wohldefinierte Textdokumente tiberfiihrt werden.

2. Textsegmentierung (Satzsegmentierung und Tokenisierung) [29].

Innerhalb der Segmentierung gibt es zentrale Ansétze wie die ,Satzsegmentierung® und
die ,,Tokenisierung*. Bei der Satzsegmentierung geht es primér darum, den Text in ein-
zelne Sétze zu unterteilen. Hierbei wird es oft auf typische Indikatoren wie Satzzeichen
zuriickgegriffen [29]. Die Tokenisierung hingegen befasst sich mit der Unterteilung des
Textes in individuelle Worte oder ,,Token“. Nach dieser Phase wird in der Regel eine
Textnormalisierung durchgefiihrt. Dabei werden verschiedene Varianten eines Wortes,
z.B. ,Mr.“ im Vergleich zu ,Mister”, zu einer standardisierten Form zusammengefiihrt

143].

Trotz dieser strukturierten Vorgehensweise ist die Segmentierung von natiirlichen Spra-
chen mit erheblichen Herausforderungen verbunden. Diverse Sprachen weisen Mehrdeu-
tigkeiten auf, insbesondere wenn es um die Trennung von Wortern oder Séatzen geht [43].
Ein weiteres Beispiel sind Abkiirzungen, die in vielen européaischen Sprachen sowohl als
Wortgrenze als auch als Satzende interpretiert werden kénnen, was den Segmentierungs-

prozess zusétzlich erschwert [29].

Hauptprobleme und Besonderheiten des Tokenisierungsprozesses kénnen in der Verar-

beitung von natiirlicher Sprache wie folgt in mehrere Teile aufgespaltet werden [28]:

1. Leerzeichen. In Sprachen wie Chinesisch und Thaildndisch werden Worter ohne
klare Grenzen geschrieben. Somit erfolgt die Tokenisierung anders, weil zusétzliche

lexikalische und morphologische Informationen benotigt werden.

2. Zeichensetzung. Ein Tokenizer muss unterschiedliche Verwendungen von Satzzei-

chen, wie den Dezimalpunkt oder die Kennzeichnung von Abkiirzungen, erkennen.
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Einige Sprachen, wie die Thaildndische, nutzen wenige oder keine Satzzeichen zur

Satzgrenzen-Kennzeichnung.

3. Mehrteilige Warter. Bindestriche in Sprachen, wie Franzosisch, schaffen gram-
matikalische Strukturen, wie ,va-t-il' oder ,c’est-a-dire“. Tokenisierungsprobleme

konnen auch durch Bindestriche am Zeilenende entstehen.

4. Mehrwortausdriicke. Ausdriicke, wie ,in spite of*, konnen als ein Token betrachtet
werden, genau wie ,despite”. Der englische Ausdruck ,,no one* kann je nach Kontext

als ein oder zwei Tokens betrachtet werden [28].

In Situationen, in denen die korrekte Darstellung eines Tokens wahrend der Tokeni-
sierung unklar ist, sollten Entscheidungen hieriiber den fortgeschrittenen Phasen der

natiirlichen Sprachverarbeitung iiberlassen werden [29].

2.1.2 Lexikasche Analyse

Im Rahmen der Textverarbeitung liegt der Hauptfokus auf der Satztrennung und der
Bestimmung von Wortgrenzen, die die Tokenisierung umfasst. Der vorliegende Abschnitt

erlautert die Analyse von Tokens [29].

Die morphologische Komplexitéat vieler Worter macht die lexikalische Analyse zu ei-
nem wichtigen Schritt. Worter konnen als individuelle Textelemente oder als Einheiten,
die verwandte Formgruppen représentieren, betrachtet werden [16]. Die Umwandlung
von Wortformen in ihre Basisform, auch Lemma genannt, wird als Lemmatisierung be-
zeichnet. Als Beispiel dient das Verb ,deliver mit den Wortformen {delivers, deliver,
delivering, delivered}. Hier ist ,deliver das Lemma. Dieser Prozess verkniipft Wortfor-
men mit relevanten semantischen und syntaktischen Informationen, die in bestimmten
Anwendungen, wie in der maschinellen Ubersetzung, zur Erhéhung der Prizision bei-

tragen konnen [29].

Um morphologische Wortvarianten zu steuern, kommen endliche Automaten zum Ein-
satz [16]. Sie ermoglichen die Abbildung von Grundformen zu ihren korrespondierenden
Oberflaichenformen und umgekehrt. Dabei beriicksichtigen sie die morphologische Kom-
plexitdt des Wortes. Verschiedene Lemmaklassen und zugehorige Affixe spielen hierbei
eine Rolle. Zum Beispiel, wandelt der Suffix ,-lich oftmals ein Substantiv oder ein Ad-
jektiv in ein Adverb oder ein neues Adjektiv um, wodurch sich die grammatische und
oft auch die semantische Rolle des Wortes im Satz verdndert. Endliche Automaten ver-
einfachen die Morphologieanalyse, was insbesondere fiir Sprachen mit einer komplexen
Morphologie von Vorteil ist. Trotz einiger herausfordernder Ausnahmen in Sprachen

erhohen endliche Automaten die Genauigkeit der Analyse [18].



2 Theoretische Grundlagen

2.1.3 Syntaktisches Parsing

Das syntaktische Parsen stellt einen Prozessschritt in der Verarbeitung natiirlicher Spra-
che dar, wodurch die Struktur von Sétzen analysiert und die Beziehungen zwischen ih-
ren Komponenten erkannt werden kénnen. Aufgrund der Mehrdeutigkeiten und langen
Abhéngigkeiten in natiirlichen Sprachen stellt sich diese Aufgabe als besonders her-
ausfordernd dar. Durch das Parsen wird es moglich, natiirliche Sprache anhand von

grammatikalischen Strukturen zu analysieren [29].

Context-free grammar (CFG), die im Jahr 1956 von Chomsky eingefiihrt wurden, bilden
das Fundament in diesem Forschungsbereich. Sie setzen sich aus diversen Symbolen
und Regeln zusammen und sind essenziell fiir zahlreiche Methoden des syntaktischen
Parsings. Je nach spezifischem Algorithmus kénnen Varianten der CFG angewendet
werden. Dabei konnen Verénderungen innerhalb der Grammatik direkte Auswirkungen
auf deren Struktur haben [59].

Dennoch ist die Leistung der CFG in der Analyse von natiirlichen Sprachen begrenzt.
Diese Tatsache fithrte zur Entwicklung fortschrittlicheren Grammatiken, wie Regu-
lus, Generalized phrase structure grammar (GPSG), Combinatory categorial grammar
(CCG) und Anderen. Die erweiterten Grammatiken ermoglichen eine grofiere Aussage-
kraft und Effizienz in der Analyse [58].

Ein gingiges Mittel zur Darstellung der syntaktischen Struktur eines Satzes ist der
Syntaxbaum. Dieser veranschaulicht alle Ableitungsschritte des Satzes, beginnend mit
Wurzelknoten. Als Beispiel lasst sich ein Baum fiir den Satz ,the old man a ship® in der
Abbildung 2.2 betrachten [29]. In dieser Darstellung kann das Wort ,man“ als Nomen
(the old man) und als Verb (man a ship) interpretiert werden. Dies veranschaulicht, wie

dieselben Worter in unterschiedlichen syntaktischen Rollen fungieren kénnen.

S
/\
NP VP
/\ /\
Det NBar Verb NP
I I I
the Adj man /\
I Det NBar
old | |
a
Noun
I
ship

Abbildung 2.2: Syntaxbaum des Satzes ,the old man a ship* [29]
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Im Bereich des Parsings wird grundsétzlich zwischen einem Erkenner und einem Par-
ser unterschieden. Wahrend der Erkenner die Grammatik eines Satzes feststellt, er-
zeugt der Parser strukturelle Darstellungen wie Parse-Baume, die eine Interpretation
des Textes ermdglichen. Die zugrundeliegende Grammatik definiert den Rahmen der
moglichen Zustédnde. Wenn ihre Regeln erfolgreich angewendet werden konnen, gilt ein
Satz als grammatikalisch. Dabei verfolgt jeder Parser einen eigenen Ansatz hinsicht-
lich der Regelanwendung, dem Umgang mit Mehrdeutigkeit und der Ausrichtung der
Analyse [58].

Innerhalb der syntaktischen Analyse lassen sich drei Hauptprobleme hervorheben [59]:

1. Stabilitdt: Das System soll in der Lage sein, mangelhafte Daten zu verarbeiten,
ohne nur Fehler zu melden. Es soll versuchen, aus nicht-regelkonformen Texten
sinnvolle Informationen zu ziehen. Dabei kénnen einige Methoden wie partielles

Parsen oder die Verarbeitung von ,larmenden Daten helfen.

2. Mehrdeutigkeitsauflosung: Bei der Satzanalyse konnen verschiedene Interpretatio-
nen auftreten. Um diese Mehrdeutigkeit zu bewéltigen, sind spezialisierte Gram-

matiken oder der Einsatz statistischer Ranking-Verfahren hilfreich.

3. Effizienz: Das Parsen mittels einer CFG kann sich als komplex und zeitaufwéndig
erweisen. Auch wenn es theoretische Einschatzungen zur Komplexitédt gibt, ist es
essenziell, in der Praxis mit realen Daten zu arbeiten und dabei die Einzelheiten

der jeweiligen Implementierung zu beriicksichtigen [59].

2.1.4 Semantische Analyse

Das Verstindnis sprachlicher Aufierungen ist in der Linguistik eine Herausforderung. Es
héngt nicht nur von der lexikalischen Bedeutung der Worter ab, sondern auch von den
Faktoren wie Syntax und Kontext. Ein zentrales Ziel der semantischen Analyse, die sich
mit der Bedeutung von Wortern und Satzen beschéftigt, liegt darin, die kognitiven Pro-
zesse der Sprachnutzer abzubilden [19]. Oftmals erfordert die Analyse eine Ubersetzung
in eine Meta-Sprache. Die Herangehensweisen an diese Meta-Sprache konnen jedoch
variieren. Viele Ansétze fokussieren sich auf die Festlegung von Wahrheitsbedingungen.
Dennoch kénnen sie nicht stets alle Nuancen der Sprache beriicksichtigen, insbesondere

in der Interaktion zwischen Mensch und Maschine [21].

Traditionell wird zwischen lexikalischer und superlexikalischer Semantik unterschie-
den. Wahrend sich die lexikalische Semantik auf die Bedeutung einzelner Wérter kon-
zentriert, betrachtet die superlexikalische Semantik gréflere Texteinheiten und deren
iibergeordnete Bedeutungsstrukturen. Im Laufe der semantischen Analyse zeigt sich
jedoch, dass diese Grenzen zunehmend uneindeutig werden [19]. Der Grund dafiir ist
die enge Verbindung zwischen der Bedeutung eines Wortes und seiner grammatischen

Struktur. Das hat zur Entstehung des Begriffs , Lexikogrammatik® gefiithrt. In solchen
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Analysen stehen nicht nur die Bedeutungen der Wérter im Fokus. Die grammatischen

Konstruktionen spielen dabei auch eine entscheidende Rolle [29].

Eine der zentralen Herausforderungen und Aufgaben in der semantischen Analyse ist
die Vermeidung von zirkuldren Definitionen, bei denen ein Konzept durch ein anderes
und umgekehrt erklart wird. Ebenso entscheidend ist die Auswahl zugrundeliegender,
unabhingiger Elemente fiir eine detaillierte Untersuchung. Diese Themen werden in der
Wissenscahft intensiv diskutiert, insbesondere in Bezug auf die Tiefe und Genauigkeit
der Analyse [21].

Neben den rein linguistischen Aspekten ergibt sich auch die Frage nach dem Verhéltnis
zwischen dem sprachlichem Inhalt und dem enzyklopadischen Wissen. Im téglichen
Leben ist die Sprachverwendung eng mit kulturellen Normen und dem Allgemeinwissen
verkniipft. All dies erschwert zusétzlich die Analyse. Forschungen in diesem Bereich

ziehen oft Interpretationen tatséchlicher Sprachnutzer heran [21].

Abschlieflend sollte im Kontext von NLP die Herausforderung der Mehrdeutigkeit von
Wortern erwdhnt werden. Solche Phdnomene wie Homonymie, wo dieselbe Wortform
verschiedene Bedeutungen aufweist, und Polysemie, bei der ein Wort mehrere Bedeu-
tungen hat, sind von besonderem Interesse. Die Polsemie, mit ihren vielen Bedeutungs-
facetten, kann erhebliche Schwierigkeiten bereiten. Zudem erhoht die figurative Sprache

die Komplexitéit bei der Interpretation [19].

2.2 Empirische und statistische Ansaitze

Der im vorherigen Abschnitt besprochenen klassischen Ansatz hat seine Grenzen, ins-
besondere in Bezug auf Skalierung und Anpassung. Das Erstellen und Aktualisieren von
Regeln erfordert bei umfangreichen Datenmengen einen hohen Arbeitsaufwand. Zudem
konnen klassische Methoden die Mehrdeutigkeit natiirlicher Sprache oft nicht effektiv

verarbeiten und sich nur schwer an neue Doménen oder Textstile anpassen [29].

Im Gegensatz zu vordefinierten Regeln verwenden empirische und statistische Ansétze
in NLP das maschinelle Lernen und statistische Analysen, um Muster in groflen Daten-
mengen zu erkennen. Sie stiitzen sich auf die Untersuchung umfangreicher Textdaten

und entwickeln Modelle basierend auf diesen Erkenntnissen [49].

2.2.1 Empirische Ansatze

Der empirische Ansatz in NLP fufit auf den Einsatz realer Sprachdaten. Im Gegen-
satz zu Ansétzen, die sich lediglich auf theoretische Modelle oder intuitive Annahmen
stiitzen, legt die empirische Methode besonderen Wert auf authentische Kommunikati-
onsbeispiele. Sie fokussiert sich auf die Analyse der Sprache durch Texte, Dialoge und

Gespréchsaufzeichnungen [49].
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Das Ziel dieser Ansétze ist es, Modelle zu entwickeln, die echte sprachliche Strukturen
und Muster prézise abbilden. Dabei basieren sie sich auf die empirische Daten. Diese Mo-
delle konnen potenziell fiir eine Vielzahl von Aufgaben, wie dir Maschineniibersetzung,
die automatische Textannotation und die Textzusammenfassung, verwendet werden

143,

Ein zentraler Schritt in empirischer Modellierung der Sprache besteht aus der Samm-
lung und der Annotation grofler Sprachkorpora. Diese Korpora dienen zusétzlich als
Trainings- und Bewertungsdaten fiir Modelle. Die auf dem empirischen Ansatz basie-
renden Modelle, weisen oft eine héhere Robustheit und Generalisierungsfahigkeit auf,
weil sie an Daten trainiert werden, die eine breite Palette sprachlicher Phdnomene ab-
decken [43].

Bei der Anwendung des empirischen Ansatzes ist es notwendig, unterschiedliche Metho-
den und Werkzeuge zur Verarbeitung groflier Datenmengen zu nutzen, wobei manche
Techniken aus der klassischen NLP zum Einsatz kommen. Der empirische Ansatz zeigt
seine Stérken besonders in den Bereichen, in denen traditionelle, theoretische Modelle
Schwierigkeiten haben, die komplexen Facetten der realen Sprache vollstandig zu erfas-
sen. Dies trifft beispielsweise auf Forschungsfelder wie die Soziolinguistik, Dialektologie

oder die Untersuchung neuer sprachlicher Phinomene wie dem Internet-Slang zu [49].

Es ist hervorzuheben, dass empirische Methoden héufig in Verbindung mit anderen
Techniken eingesetzt werden. Als Beispiele lassen sich die statistische, symbolische oder

auf maschinellem Lernen basierende Ansétze zeigen [29].

2.2.2 Statistische Ansatze

Empirische und statistische Ansétze in der NLP stehen oft in enger Verbindung. Sie ba-
sieren jedoch auf unterschiedlichen grundlegenden Prinzipien [49]. Wéhrend der empiri-
sche Ansatz sich von strengen, aus linguistischen Theorien abgeleiteten Regeln befreit,
nutzt der statistische Ansatz mathematische und statistische Modelle, um Sprachdaten
zu interpretieren. Der statistische Ansatz versucht, durch die Analyse grofier Datensétze,

Muster und Trends in der Sprache zu identifizieren [34].

In der NLP stellen das Hidden Markov Model (HMM) einen signifikanten statistischen
Ansatz dar. Dies wird insbesondere fiir Anwendungen in der morphologischen Analyse
und der Spracherkennung herangezogen. Parallel dazu haben sich die Conditional Ran-
dom Field (CRF) als effektive Instrumente fiir die Informationsgewinnung herauskris-

tallisiert, vor allem in Bezug auf die Named-entity recognition (NER)-Aufgabe [29].

Im Rahmen des statistischen Ansatzes sind n-Gramm-Modelle besonders dafiir bekannt,
Wortsequenzfrequenzen in umfangreichen Textkorpora zu analysieren. Die aus solchen
Analysen gewonnenen Daten werden insbesondere in Anwendungsbereichen wie Spra-

cherkennung und Maschineniibersetzung verwendet [29]. Ein signifikantes Beispiel fiir
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den Einsatz des statistischen Ansatzes in der NLP stellt die statistische maschinelle

Ubersetzung dar. Diese basiert auf der Auswertung von parallelen Textkorpora [34].

Der statistische Ansatz in der NLP zeigt sich durch seine Adaptivitit gegeniiber echten
Sprachdaten. Das macht den Ansatz besonders wertvoll, weil traditionelle Sprachregeln
schwer zu definieren sind oder eine umfangreiche Datenbasis vorhanden sein soll [34].
Doch wie alle Methoden hat auch dieser Ansatz seine Beschrankungen. Solche Modelle
erfordern oft umfangreiche Datenmengen fiir das Training und kénnen bei seltenen oder
neuen Sprachphidnomenen an ihre Grenzen stoflen. Auflerdem konnen ihre Ergebnisse

manchmal aus linguistischer Sicht als ungenau oder sogar untypisch erscheinen [43].

In moderner NLP ergédnzen sich trotz ihrer unterschiedlichen Schwerpunkte empiri-
sche und statistische Ansétze gegenseitig. Die empirische Analyse kann als Basis fiir
die Sammlung und Interpretierung realer Daten fungieren, wahrend statistische Ver-
fahren diese Daten zur Modellierung und Vorhersage nutzen kénnen [43|. Diese Zu-
sammenarbeit fithrt oft zu praziseren und verlasslicheren Ergebnissen in diversen NLP-

Anwendungen.

2.2.3 Named Entity Recognition

Nach der Betrachtung der Unterschiede und Besonderheiten des empirischen und statis-
tischen Ansatzes in NLP wendet sich die Aufmerksamkeit dem spezifischen Bereich des
Named Entity Recognition (NER) zu. In dieser Bachelorarbeit wird der Fokus auf NER-
Systemen gelegt. Dabei geht es um die Identifikation und Klassifikation von Entitéten
im Text wie beispielsweise Namen von Personen, Organisationen und Orten [32]. NER-
Systeme sind ein wesentlicher Bestandteil vieler NLP-Ansétze und werden haufig unter
Verwendung von Methoden des maschinellen Lernens und des Deep Learning entwickelt
[29].

In diesem Kontext basiert der empirische Ansatz auf einer initialen Analyse realer Texte,
um die Darstellung benannter Entitdten in der Sprache zu erfassen [49]. Zum Training
und Testen von NER-Modellen dienen Textkorpora, welche Markierungen fiir benannte
Entitdten enthalten [32].

In der Vergangenheit wurden statistische Methoden, wie HMM und CRF intensiv fiir
NER-Aufgaben eingesetzt. Nachdem sie an annotierten Korpora trainiert wurden, er-

folgte die Bewertung ihrer Effizienz anhand von Testdaten [43].

Obwohl klassische NER-Methoden ihre Berechtigung hatten, verzeichnen moderne Deep
Learning-Ansétze besondere Erfolge in diesem Bereich. Hierzu zdhlen Modelle, die auf
der Transformer-Architektur aufbauen, wie beispielsweise BERT. Diese fortgeschritten
Modelle werden mithilfe empirischer Daten trainiert. Wie es sich anhand der Ergebnisse
ersichtlich macht, erreichen sie hdufig bessere Genauigkeiten und sind zuverléssiger als
traditionelle statistische Ansétze [46].

10
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Zusammenfassend lasst sich sagen, dass die NER-Aufgabe im Bereich des NLP mithilfe
verschiedener methodologischer Ansétze adressiert werden kann. Welcher Ansatz und
welches Modell gewéhlt wird, hangt von den spezifischen Anforderungen der Studie, der

vorhandenen Datenmenge und den angestrebten Zielen ab [29].

2.3 Sprachmodelle

Auf Grundlage von klassischen, empirischen und statistischen Ansétzen in NLP wurden
in den letzten Jahren bedeutende Fortschritte im Bereich Deep Learning und neuro-
naler Netzwerke erreicht. Diese technologischen Entwicklungen fiihrten zur Entstehung
von Sprachmodellen, die in der Lage sind, Texte mit bisher unerreichter Prazision und
Flexibilitdt zu verarbeiten. Modelle wie BERT und GPT stellen in diesem Zusammen-
hang den Beginn einer neuen Ara der NLP dar. Sie verwenden innovative Techniken
zur Verarbeitung von Kontexten und umfangreichen Datenmengen [46]. Im nachfol-
genden Abschnitt wird es detailliert auf die Architektur der Transformer eingegangen
und die Funktionsweisen von BERT und GPT im Vergleich zu traditionellen Ansétzen
diskutiert.

2.3.1 ,,Transformer*-Architektur

Das Transformer-Modell wurde im Jahr 2017 im Artikel ,,Attention is All You Need“
vorgestellt [60]. Es wurde dabei eine Erhchung der Leistung in Aufgaben der natiirlichen
Sprachverarbeitung erzielt. Als Beispiel dazu ldsst sich die Sprachiibersetzung und Text-
zusammenfassung nennen. Die Kernidee des Transformers ist der sogenannte Aufmerk-
samkeitsmechanismus. Dieser erlaubt dem Modell, den Fokus wihrend der Informati-

onsverarbeitung gezielt auf relevante Bereiche der Eingabedaten zu legen.

In der Abbildung A.1 im Anhang ist die Funktionsweise der Transformer-Architektur
grafisch dargestellt. Die grundlegende Transformer-Struktur besteht aus zwei Haupt-
komponenten: einem Encoder und einem Decoder. Der Encoder bearbeitet die Einga-
besequenz und reprasentiert diese als Vektor, wahrend der Decoder zur Generierung der
Ausgabe dient. Ein charakteristisches Merkmal des Transformers ist, dass er keine ei-
gene Sequenzauffassung besitzt. Daher wird den Wortvektoren eine Positionskodierung
hinzugefiigt, um sicherzustellen, dass das Modell die Stellung jedes Wortes innerhalb

der Sequenz beriicksichtigt [60].

Der néchste Schritt umfasst die Multi-Head Attention. In diesem Verfahren beriicksichtigt
jedes Wort alle anderen Worter im Satz, um deren relative Bedeutung zu bestimmen.
Dabei kommen drei verschiedene Vektoren zum Einsatz: Anfragen (queries), Schliissel
(keys) und Werte (values). Um diese Vektoren zu erzeugen, werden die urspriinglichen
Wortvektoren mit spezifischen Gewichtsmatrizen multipliziert. Der eigentlichen Auf-

merksamkeitsmechanismus basiert auf dem Skalarprodukt von Anfrage- und Schliissel-

11
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vektoren. Dieses Produkt wird skaliert und anschliefend einer Softmax-Funktion zu-
gefiihrt, wodurch die Aufmerksamkeitsgewichte entstehen. Durch Multiplikation dieser
Gewichte mit den Wertvektoren ergibt sich eine gewichtete Darstellung, die den Kontext
jedes Wortes abbildet. Da dieser Vorgang parallel in verschiedenen ,Kopfen“ erfolgt (da-
her ,Multi-Head"), konnen unterschiedliche Beziehungsaspekte zwischen den Wortern

erkannt werden [60].

Nachdem die gewichteten Darstellungen aus allen Attention-Kopfen kombiniert wurden,
werden sie durch ein Feed-Forward-Netzwerk geleitet. Nach jedem Hauptblock (Auf-
merksamkeit und Feed-Forward-Netzwerk) werden Restverbindungen (residual connec-

tions) und Schichtnormalisierung (layer normalization) angewendet [46].

Die oben genannten Schritte werden mehrmals wiederholt. Die Anzahl der Wiederho-
lungen hingt von der spezifischen Konfiguration des Transformers ab. Am Ausgang der
letzten Transformer-Schicht stehen die Daten fiir die weitere Verarbeitung oder Klassi-
fikation bereit [46].

2.3.2 BERT

Der Bidirectional Encoder Representations from Transformers (BERT), ein von Google
2018 eingefiihrtes Modell, basiert auf die Transformer-Architektur. Sein bidirektionaler
Aufmerksamkeitsmechanismus ermdoglicht eine effektive Verarbeitung des Kontexts im
Text [22]. Indem BERT Daten aus beiden Richtungen gleichzeitig verarbeitet, kann es

den Kontext jedes Wortes genauer erfassen.

Da das Hauptziel von BERT besteht darin, ein Sprachmodell zu entwickeln, das ledig-
lich den Encoder der Transformer-Architektur verwendet. Beim Trainieren von Sprach-
modellen besteht héufig die Herausforderung, das richtige Vorhersageziel festzulegen.
Viele Modelle versuchen das néchste Wort in einer Sequenz vorherzusagen. Jedoch wird
dadurch das kontextbezogene Lernen eingeschrankt. Um dieses Problem zu 16sen, ver-
wendet BERT zwei Trainingstrategien: Masked Language Modeling (MLM) und Next
Sentence Prediction (NSP) [22].

Beim MLM werden vor der Verarbeitung durch BERT 15% der Worter in einer Sequenz
durch Token [MASK] ersetzt. Das Ziel des Modells ist es dann, den urspriinglichen Wert
dieser maskierten Worter basierend auf dem Kontext der anderen, nicht-maskierten

Worter, korrekt vorherzusagen [46].

Beim NSP werden BERT zwei Sétze prasentiert. Das Modell muss dann bestimmen, ob
der zweite Satz logisch auf den ersten folgt. Wahrend des Trainings besteht eine Hélfte
der Beispiele aus konsekutiven Sétzen des Originaltexts, also positiven Beispielen. Die
andere Halfte setzt sich hingegen aus zufillig gewéhlten, nicht zusammenhéngenden

Sétzen zusammen, den negativen Beispielen [46].

12
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BERT hat die NLP-Welt durch seine Fahigkeit revolutioniert, den Kontext eines Wor-
tes aus beiden Richtungen zu erfassen und somit ein tiefgreifendes Verstdndnis fiir die
Semantik zu entwickeln. Das Modell lasst sich vielseitig an verschiedene NLP-Aufgaben
anpassen, von Textklassifikation bis NER, und tibertrifft dabei oft die Effizienz klassi-
scher Methoden. Da BERT bereits auf umfangreichen Datenmengen vortrainiert wurde,
entfillt der Bedarf an manueller Annotation und Feature-Erstellung. Das macht es zu
einer flexiblen Losung fiir unterschiedliche NLP-Aufgaben [46].

2.3.3 GPT

Das andere wichtige Sprachmodell, der Generative Pre-trained Transformer (GPT) wur-
de im Jahr 2018 von OpenAl vorgestellt. Thm liegt ebenfalls die Transformer-Architektur
zugrunde. Im Vergleich zu BERT setzt GPT jedoch einen unidirektionalen Aufmerk-

samkeitsmechanismus ein, um einen Text zu generieren [48].

Da GPT fiir die Textgenerierung konzipiert wurde, benétigt er nur den Decoder aus der
Transformer-Architektur. Im Unterschied zu BERT-Modell, das fehlende Worter vorher-
sagt oder den Kontext zwischen zwei Sdtzen bestimmt, setzt GPT auf eine Sprachmodel-
lierungsaufgabe. Das Hauptziel dabei ist es, basierend auf dem gegebenen Textkontext
das darauffolgende Wort vorherzusagen. Dabei analysiert GPT den Text sequenziell von
links nach rechts [46].

Waéhrend des Trainingsprozesses verarbeitet GPT eine gegebene Wortsequenz und pro-
gnostiziert das darauf folgende Wort unter Beriicksichtigung des Kontextes der bishe-
rigen Wortfolge. Durch diese Eigenschaft ist das Modell besondes fiir Anwendungen in
der Textgenerierung geeignet, da es kontinuierlich Informationen aus dem gesamten vor-
hergehenden Text nutzt, um kohédrente und kontextbezogene Antworten zu generieren
[46].

GPT stellt durch seinen Ansatz zur unidirektionalen Modellierung sowie durch das
Training an umfangreichen, nicht annotierten Datenmengen einen signifikanten Fort-
schritt in der Textgenerierung und in weiteren NLP-Aufgaben dar. Dieses Modell findet
Anwendung in einer Vielzahl von Bereichen, von Ubersetzungen und Fragenbeantwor-
tungssystemen bis hin zur Erzeugung von Originalinhalten. Es zeichnet sich durch eine
bemerkenswerte Performance im Vergleich zu herkémmlichen Methoden aus. Ahnlich
wie BERT verringert GPT den Bedarf an manueller Datenannotation und stellt somit

ein effizientes Werkzeug fiir die Verarbeitung natiirlicher Sprache dar [46].

2.4 Diskussion

Am Ende dieses Kapitels ist es hervorzuheben, dass die natiirliche Sprachverarbeitung

mehrere Entwicklungsphasen durchlaufen hat. Das Spektrum der Ansétze variiert von

13



2 Theoretische Grundlagen

klassischen bis hin zu statistischen und empirischen Methoden. Diese Entwicklungen
legten den Grundstein fiir den Aufbau komplexer Sprachmodelle wie BERT und GPT,
die sich auf die Transformer-Architektur stiitzen. Obwohl jeder Ansatz seine spezifischen
Vorteile und Grenzen besitzt, zeichnen sich moderne Modelle durch ihre bemerkenswerte
Anpassungsfiahigkeit und Effizienz in der Lésung von NLP-Aufgaben aus. Insbesondere
hat die Transformer-Architektur das Versténdnis und die Nutzung von kontextuellen
Informationen im Text revolutioniert, was zu wesentlichen Fortschritten in diversen

Anwendungen beigetragen hat.

Dabei ist die Unterscheidung zwischen den verschiedenen Ansétzen nicht immer eindeu-
tig. Haufig werden zur Erreichung des Ziels Methoden aus verschiedenen Paradigmen
kombiniert. Der gegenwertige Stand der NLP spiegelt somit eine fortwéahrende Entwick-
lung von Techniken wider, wobei jeder Ansatz zum Wachstum dieses spannenden und

bedeutsamen Feldes beitragt.

In der vorliegenden Bachelorarbeit wird kein eigenes Sprachmodell entwickelt. Stattdes-
sen liegt der Schwerpunkt auf der Untersuchung klassischer und statistischer Methoden
zur Analyse des Informationsflusses in den russischen Medien. Die weitere Vertiefung in

der Aufgabestellung wird in den folgenden Kapiteln erlautert.

14
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Nach der theoretischen Erlduterung im vorherigen Kapitel wird der Fokus auf die prak-
tische Seite der Studie gelegt, insbesondere auf die Bedeutung der Daten. In dieser
Arbeit spielen die Daten nicht nur die Rolle eines Werkzeugs, sondern nehmen eine
zentrale Stelle im gesamten Forschungsprozess ein. Ein umfassender Ansatz zur Da-
tensammlung erfordert ein tiefes Versténdnis fiir die Motivation bei der Auswahl be-
stimmter Informationsquellen, die Analyse des politischen Bildes von Russland wéhrend
des Untersuchungszeitraums, das Verstiandnis der Besonderheiten der Interaktion mit
der Application Programming Interface (API) von dominanten sozialen Plattformen
und, ebenso wichtig, die kompetente Anwendung von Methoden zur Datenbereinigung.
Es sollte auch die Bedeutung der effektiven Nutzung von NER fiir eine tiefe Textana-
lyse hervorgehoben werden. In diesem Kapitel wird eine detaillierte Darstellung aller

erwahnten Schritte und Besonderheiten der durchgefiihrten Studie erlautert.

3.1 Politischer Kontext

Eine umfassensde Analyse der politischen Situation von Russland und der in letzter Zeit
verabschiedeten repressiven Gesetzgebung ist sowohl fiir dieses Kapitel als auch fiir die
gesamte Studie von Bedeutung. In diesem Abschnitt wird auf Gesetze eingegangen, die
die Mediendarstellung im Jahr 2022 mafigeblich gepréagt haben. Dies wird insbesondere
dazu beitragen, die Unterschiede in den Ergebnissen der Experimente, welche im Kapitel
5 diskutiert werden, zwischen oppositionellen und pro-kremlischen Medien besser zu

verstehen.

In autoritdren Staaten stehen Massenmedien meist unter strenger staatlicher Aufsicht.
Es wird von ihnen erwartet, dass sie der Linie des Regimes konsequent folgen [47].
Russland stellt hier keine Ausnahme dar. Angesichts der sich verschérften politischen
Lage und der zunehmenden Zensurbestrebungen differenzieren sich die Medien in zwei
Gruppen: einige unterstiitzen das Regime und erhalten staatliche Férderung, wihrend

andere Kritik am gegenwértigen Regime iiben [25].

Im Jahr 2022 standen oppositionelle Medien in Russland vor groflen Herausforderungen
durch staatliche Repressionen. Um ihre Arbeit fortsetzen zu kénnen, mussten sie sich
nicht nur an die neue zensurbehaftete Gesetzgebung anpassen, sondern auch ihrer jour-

nalistischen Integritét treu bleiben. Im Gegenzug waren Medien, die Putin unterstiitzen,
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ebenso strikten Zensurrichtlinien unterworfen. Deswegen wird eine Beschreibung eines

Ereignisses oft in vollig unterschiedlichen Kontext dargestellt.

Es ist auch wichtig auf die Gefahren fiir Journalisten einzugehen, insbesondere fiir die-
jenigen, die iiber die Ukraine berichten. Im Oktober 2022 zeigten zwei Journalistinnen,
in Miinchen und in Tiflis (Georgien) Anzeichen einer Vergiftung auf. Es wird angenom-
men, dass die russischen Geheimdienste darin beteiligt waren. Diese und andere Fille
werden von internationalen Forschungsgruppen wie ,,The Insider” und ,Bellingcat” un-
tersucht [66]. Dies zeigt, dass russische Journalisten, selbst wenn sie im Ausland tétig

sind, erheblichen Risiken ausgesetzt sind.

3.1.1 Relevante Begriffe

Angesichts der gegenwértig schwierigen politischen Situation in Russland sind bestimm-
te Begriffe und Konzepte von besonderer Relevanz, da sie die Medienarbeit beeinflussen.
Zu solchen gehort das Konzept des ,ausldandischen Agenten®. Dieses hat in der russischen

Politik wahrend der letzten Jahre zunehmend an Bedeutung gewonnen.

Ein Medium kann den Status eines ausldndischen Agenten zugewiesen bekommen, wenn
es ,,gedruckte, audio-, audiovisuelle und andere Nachrichten und Materialien verbreitet,
die fiir eine unbegrenzte Anzahl von Personen vorgesehen sind“ [2]. Hierzu zdhlen ins-
besondere Verdffentlichungen im Internet, wie sie in Online-Medien oder sozialen Netz-
werken zu finden sind. Hierbei ist nicht nur die urspriingliche Veroffentlichung relevant,
sondern auch das Teilen und Weiterleiten solcher Inhalte. Eine weitere Voraussetzung
fiir diese Einstufung ist der Erhalt der Finanzierung aus dem Ausland. Bemerkenswert
dabei ist, dass der genaue Zweck dieser Finanzierung nicht definiert wird. Sogar eine
freiwillige Spende von einem Freund oder Familienmitglied kénnte hierunter fallen. Die
Hohe des Betrags ist dabei unerheblich [35].

Auch Einzelpersonen kénnen in Russland den Status eines ausldndischen Agenten er-
halten. Voraussetzung dafiir sind politische Aktivitdten oder eine gezielte Informations-
beschaffung, die potenziell gegen die Sicherheitsinteressen von Russland wirken kénnte.
Gleich wie bei Medien entscheidet auch bei Einzelpersonen der Empfang finanzieller

Unterstiitzung aus dem Ausland iiber die Einstufung [35].

Mit der Einstufung als ausléndischer Agent sind in Russland verschiedene Pflichten
und Beschrankungen verbunden. Solche Medien, die diesen Status erhalten, sind dazu
verpflichtet, innerhalb eines Monats nach ihrer Einstufung eine juristische Einheit zu
griinden. Zudem miissen sie alle drei Monate einen Bericht iiber ihre Aktivitdten und
Finanzen einreichen und sich jahrlich einer Pflichtpriifung unterziehen. Eine zusétzliche
Verpflichtung besteht darin, jeglichen veroffentlichten Inhalt mit einem Hinweis auf ihren
Status zu versehen. Das betrifft alle Artikeln und Nachrichen sowohl in der eigenen
Website, als auch in sozialen Netzwerken. Ein Beispiel fiir die Kennzeichnung ist in der

Tabelle 3.1 zu finden. Diese Kennzeichnung muss in einer Schriftgréfie verfasst sein,
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die doppelt so groff ist wie der Haupttext und muss jede Verdffentlichung begleiten,
unabhéngig von ihrer Lénge. Bei Nichtbeachtung dieser Vorschriften drohen Geldbufien,

bei wiederholten Verstéflen kann eine Strafverfolgung eingeleitet werden.

Original der Nachricht mit Kennzeichnung | Ubersetzung
Meduza - LIVE

Mepysa — LIVE 1
Anekceit ApecToBUY 3asBUN, YTO NocneaHue ABa

[HSA OH UM ero XXxeHa NonayyaloT yrpo3sbl «oT nuL, Alexej AI‘eStOWitSCh erklérte, dass
npepcrasngaowmxcs U poAacT aMu . N .

60108 ,A308a" » er und seine Frau in den letzten bei-
[AHHOE COOBLLEHVE (MATEPWAST) CO3OAHO U den Tagen Drohungen ,von Personen,
(M7IN) PACTIPOCTPAHEHO MHOCTPAHHBIM I

CPENICTBOM MACCOBOV HHGOPMALIM, die sich als Frauen und Verwandte der
BbINOMHSIOLVM OYHKLIMW MHOCTPAHHOTO Kampfer von ’Azov’* erhielten.

ATEHTA, N (MNN) POCCUMNCKUM HOPUANYECKMM
NLIOM, BbINOSTHAKOLWKMM OYHKUNU
MHOCTPAHHOIO ATEHTA DIESE NACHRICHT (MATE-
nerei yasmor, Obanmar, 16 s crucusent RIAL)  WURDE  ERSTELLT
,A30B"», — 3a8B1n ApecToBuY UND (ODER) VERBREITET
VON EINEM AUSLANDISCHEN
MASS-MEDIENUNTERNEHMEN,

DAS DIE FUNKTIONEN EINES

AUSLANDISCHEN AGENTEN
AUSUBT, UND (ODER) EINEM
RUSSISCHEN RECHTLICHEN

SUBJEKT, DAS DIE FUNKTIONEN
EINES AUSLANDISCHEN AGEN-
TEN AUSUBT.

»Sie sagen, dass uns die Hinrich-
tung droht, meine Frau und meine
Kinder werden getttet. Sie beschuldi-
gen uns, 'Azov’ auszuldschen®, sagte
Arestowitsch.

Tabelle 3.1: Beispiel der Kennzeichnung des ausléandischen Agenten [11]

Der Status ,ausléandischer Agent* beeinflusst mafigeblich die Arbeitsweise von Medien
in Russland. Werbetreibende tendieren dazu, Beziehungen zu diesen Medien zu mei-
den, da eine Zusammenarbeit zu einem &hnlichen Status fiihren kann. Ein Grofiteil
der unabhéngigen russischen Medien finanziert sich iiber Werbung und Spenden. Das
Fehlen von Werbetreibenden aufgrund dieses Labels kann daher ihre Finanzierung er-
heblich beeintriachtigen [51]. Wahrend 6ffentliche Unterstiitzung oder Erwéhnung eines
ausléndischen Agenten dazu fiihren kann, dass jemand ebenfalls diesen Status erhalt,

sind direkte Spenden an solche Medien rechtlich unbedenklich.

4

Die zwei anderen fiir diese Studie relevanten Begriffe sind der Status von ,unerwiinschten’
und ,extremistischen Organisationen. Eine ,,unerwiinschte Organisation“ wird als solche
betrachtet, wenn ihre Aktivitéten die verfassungsméfige Ordnung des russischen Regi-
mes bedrohen. Der Status kann willkiirlich zugewiesen werden. Einmal als unerwiinscht

eingestuft, diirfen diese Organisationen in Russland nicht mehr aktiv sein. Jegliche Form
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der Zusammenarbeit birgt das Risiko von Strafen, die von Geldbuflen bis hin zu Frei-

heitsstrafen reichen koénnen [31].

Das Weiterverbreiten oder Verlinken von Inhalten eines als unerwiinscht eingestuften
Mediums kann weitreichende rechtliche Konsequenzen haben. Selbst édltere Erwéhnungen,
etwa vor einem Jahr, kénnen als Anlass fiir rechtliche Schritte dienen. Handlungen, die
als Unterstiitzung solcher Medien interpretiert werden kénnten — wie das Abonnieren
von Newslettern, das Kommentieren von Artikeln oder der Kauf von Merchandise —
birgen Risiken [31]|. Einige der als unerwiinscht betrachteten Organisationen in Russ-
land sind zum Beispiel der Deutsch-Russischer Austausch e.V., The Insider und der
Ukrainian World Congress [6].

Der Status einer ,extremistischen Organisation“ stellt in Russland eine noch schwer-
wiegendere Einstufung dar. Jegliche Zusammenarbeit mit solchen Organisationen ist
verboten, und ihre Auflésung erfolgt automatisch durch gerichtliche Anordnung. Die
Konsequenzen fiir Unterstiitzer oder Mitwirkende sind gravierend. Es reicht von Wahl-
verboten bis hin zu strengen Strafen fiir das Teilen von Materialien oder das Zeigen von
Symbolen [31]. In Russland werden verschiedene Gruppen und Unternehmen als extre-
mistische Organisationen eingestuft. Dazu gehort die Terrorgruppe Islamischer Staat.
Seit dem 21. Méarz 2022 zahlt auch das Unternehmen Meta dazu, zu dem Facebook,
Instagram, WhatsApp und Oculus gehoren [7].

Der Artikel iiber Féalschungen und Diskreditierung, der kurz nach dem Kriegsanfang
am 4. Marz 2022 als das sogenannte ,Fake News-Gesetz* eingefiihrt wurde, hat weit-
reichende Auswirkungen auf die Medienlandschaft in Russland. Dieses Gesetz ahndet
das Verbreiten von ,bewusst falschen Informationen iiber die Aktivitdten der russischen
Streitkréfte” sowie das ,Diskreditieren des Einsatzes russischer Truppen®. Bei Zuwider-

handlungen drohen Geldstrafen oder Freiheitsstrafen von bis zu 15 Jahren [3].

Aufgrund des Gesetzes zogen viele russische Medienunternehmen ihre Berichterstat-
tung iiber den Ukraine-Krieg zuriick. Einige stellten ihre Arbeit ganz ein, andere ent-
fernten relevante Artikel und vermieden kiinftige Berichte {iber militarische Aktionen.
Diese Entscheidungen wurden oft mit der Befiirchtung begriindet, dass Journalisten
strafrechtlich verfolgt werden konnten. Tatséchlich wurden mehr als 10 oppositionelle

Medien in Russland wegen ihrer Kriegsberichterstattung blockiert [39].

Geméif diesem Gesetz konnen selbst geringfiigige Abweichungen von der offiziellen rus-
sischen Darstellung des Ukraine-Kriegs als Féalschungen angesehen werden. Das betrifft
Kritik an russischen Militdraktionen, Social-Media-Posts iiber den Krieg oder das Teilen
auslidndischer Artikel. Bis Mitte April 2022 fiihrte dies zu mehr als 20 Strafverfahren
[41].

Als Diskreditierung werden ,,6ffentliche Handlungen“ angesehen, die darauf abzielen,
den Einsatz der russischen Armee herabzuwiirdigen. Dies erstreckt sich auch auf Hand-

lungen, die die Téatigkeiten russischer staatlicher Einrichtungen im Ausland in Frage
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stellen. Ein Plakat mit dem Text ,Nein zum Krieg“ kann in Russland als Diskreditie-

rung interpretiert werden [41].

Die Risiken, denen sich Journalisten und Medien in Russland aussetzen, wenn sie gegen
das derzeitige Regime beziehen, sind enorm. Sie arbeiten unter sehr eingeschrinkten
Bedingungen. Aufgrund der neuen und oft vage formulierten Gesetze haben sich viele
Medien und Journalisten dazu entschieden, Russland zu verlassen. Die vagen Geset-
zestexte lassen einen breiten Interpretationsspielraum zu und kénnen je nach Wunsch
der Behorden ausgelegt werden [41]. Solch eine gesetzliche Unbestimmtheit erzeugt ein
Klima des stdndigen Drucks auf die Medien. Jede Handlung kann, je nach den aktuellen
Interessen der Regierung, mit einem Gesetz verkniipft und geahndet werden. In diesem
Kontext ist es von Bedeutung, die Praxis des ,Neusprechs” in den russischen Medien zu

erwiahnen. Darauf wird im Folgenden néher eingegangen.

3.1.2 Neusprech

Neben einer verstiarkten Finanzierung von regierungsnahen Medien und der Unter-
driickung unabhéngiger Medien hat die Einfithrung von Gesetzen iiber Fake News,
auslandische Agenten und Extremismus wesentlich dazu beigetragen, neue Denkweisen
und Werte in Russland zu etablieren. Ein weiteres wichtiges Mittel in diesem Zusam-

menhang ist der weitverbreitete Einsatz von Neusprech [40].

Der Begriff ,Neusprech stammt aus George Orwells dystopischem Roman ,,1984“ In
diesem Werk bezeichnet er eine Sprachform, die so gestaltet ist, dass nur parteikon-
forme Gedanken geduflert werden konnen [45]. Seit dem Jahr 2020 nutzt die russische
Opposition diesen Begriff, um die Sprachweise der staatlichen Medien in Russland zu
beschreiben. Neusprech dient dazu, die Realitdt zu verzerren und mithilfe einer gezielten

Wortwahl die Tragweite von Ereignissen zu verschleiern.

FEin entscheidender Moment fiir den Einsatz von Neusprech war die Coronavirus-Pande-
mie. Wahrend der Pandemie, insbesondere wahrend des Lockdowns, mussten die Behor-
den der Bevolkerung kritische Informationen liefern. Als die Kritik an Wladimir Putin
im Zuge des Lockdowns stieg, verschwand das Wort ,Lockdown® aus der Berichter-
stattung. , Todesfille® wurden zu ,letalen Ausgingen®, und die ,Quaranténe* wurde in
,Selbstisolation umbenannt [40]. Solche Begriffe werden von der Bevolkerung als weni-

ger alarmierend empfunden [27].

Mit Beginn des russischen Angriffs auf die Ukraine hat der Einsatz des Neusprechs
in den staatlichen Medien zugenommen. Ein , Zusammenstof}* wurde zur ,,Anndherung*
und eine ,,Besetzung zur ,Befreiung". Weitere Beispiele fiir Neusprech sind in der Tabelle

3.2 aufgelistet.
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Tatséchliche Bedeutung Neusprech

Explosion Klatschen

Der Fall der Wirtschaft Negatives Wachstum der Wirtschaft

Flugzeugabsturz Harte Landung

Tod im Krieg Unbekannte Abwesenheit in der
Militareinheit

Tabelle 3.2: Beispiele von Neusprech aus russischen Medien

Ein préagnantes Beispiel fiir Neusprech ist der Begriff ,Spezialoperation® als Ersatz fiir
das Wort , Krieg". Statt des Wortes , Krieg* nutzen die Medien den Ausdruck ,,Spezialope-
ration” und seine Varianten, etwa ,spezielle Kriegsoperation, ,Spezialmilitdroperation®
oder die Kurzform ,SWO*. Seit Beginn des Krieges in der Ukraine wurde der Ausdruck
,Russland hat einen Krieg begonnen“ tabuisiert und fallt unter das zuvor erldauterte
,Fake News-Gesetz".

Die allgegenwartige Neusprech-Praxis in den Medien beschrankt sich nicht nur auf den
simplen Austausch fiir die Regierung unpassender Begriffe. Es wird systematisch ver-
sucht, alternative Denkmuster auszul6schen. Neusprech verursacht bestimmte menschli-
chen Emotionen und arbeitet mit Dualismen wie , Freund vs. Feind“. In solchen verfélsch-
ten Texten ist es eine Herausforderung, die wahre Information zu entdecken. Leser
miissen nicht nur die Fahigkeit, sondern auch den Willen haben, die Information richtig
zu interpretieren. Das Fake News-Gesetz scheint solche Interpretationen sogar rechtlich
zu vertreten [40] [27].

3.2 Auswahl der Datenquellen

Im aktuellen politischen Umfeld erscheint es als eine besonders wichtige Aufgabe, die
Unterschiede zwischen den Medien der russischen Regime und den Medien mit den
Kritischen Aussagen und Meinungen zu untersuchen. Im Rahmen dieser Studie wurden
Artikel von vier verschiedenen Medien analysiert: zwei davon unterstiitzen die russische
Politik und die restlichen zwei stellen sich dagegen. Eine kurze Beschreibung dieser

Quellen ist in der Tabelle 3.3 zusammengefasst.

Quellenname

Politische Ausrichtung

Anzahl der Datensatze

Die Nachrichten des Ers-
ten Kanals

Ria News

Meduza

Mediazona,

Pro-kremlisch

Pro-kremlisch
Oppositionell
Oppositionell

8486

48601
24578
3076

Tabelle 3.3: Ubersicht verschiedener Quellen mit ihrer jeweiligen politischen Ausrich-
tung und der Anzahl der gesammelten Datensétze
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Aus dem russischen Medienumfeld wurden die folgenden Quellen ausgewéhlt: ,Nach-
richten des Ersten Kanals“ (im Folgenden, der Erste Kanal), ,Ria News“ (im Folgen-
den, Ria), ,Meduza“ und ,Mediazona“. Die ersten beiden Medien tendieren zur Kreml-

Fraktion, wahrend die letzten beiden als oppositionell gelten.

Der Erste Kanal steht unter staatlicher Kontrolle und préasentiert sich als der fithrende
Sender des Landes [30]. Die Nachrichtenagentur Ria ist Teil des Medienkonzerns ,Russia
Today", welcher staatlich finanziert wird [23|. Seit dem 25. Februar 2023 steht ,Russia
Today* auf der Sanktionsliste sémtlicher EU-Lénder [24].

Meduza ist ein unabhéngiges Nachrichtenportal in russischer und englischer Sprache,
gegriindet von russischen Journalisten, mit Sitz in Riga, Lettland. Mediazona ist ein
unabhéngiges russisches Medienunternehmen, das den Schwerpunkt auf Opposition ge-
gen Wladimir Putin legt und von zwei Mitgliedern der Protestgruppe Pussy Riot ins

Leben gerufen wurde.

Sowohl Meduza als auch Mediazona werden im Kontext der russischen Politik als opposi-
tionelle Medien betrachtet. Im Jahr 2022 erlebten sie Repressionen nach dem russischen
Angriff in der Ukraine. Im Mérz desselben Jahres wurden beide Medien wegen ihrer
Berichterstattung tiber den Konflikt in Russland blockiert [38]. Weiterhin wurden bei-
de Medien im Jahr 2021 als auslédndische Agenten eingestuft [36][17]. Im Januar 2023

erhielt Meduza in Russland den Status einer unerwiinschten Organisation.

Die Entscheidung, welche Medien in dieser Abschlussarbeit analysiert werden, bestand
aus mehreren Kriterien. Urspriinglich wurde der unabhéngige russische Fernsehkanal
,RainTV* als Informationsquelle gewéhlt. Dieser Kanal war in den vergangenen Jahren
vermehrt staatlichen Repressionen ausgesetzt. Diese fiihrten dazu, dass RainTV seine
Tatigkeit vom 4. Marz 2022 bis zum 17. Juli 2022 zwecks Neustrukturierung pausieren
musste [33]. Ein solch ausgedehnter Zeitraum ohne verfiigbare Daten wiirde das Ergebnis
dieser Analyse erheblich beeintrichtigen. Daher fiel die Wahl schliefilich auf Meduza,
die im gesamten Jahr 2022 durchgehend aktiv blieben.

3.3 Informationskanale

Im Rahmen dieser Abschlussarbeit bezieht sich die Datenanalyse auf Medien, die auf un-
terschiedlichen Plattformen wie Webseiten, VKontakte, Telegram und Youtube veroffent-
licht sind. Aufgrund ihrer Dominanz in Bezug auf die Nutzerzahlen in Russland wurden
VKontakte und Telegram als Hauptkanéile fiir diese Untersuchung ausgewahlt. Beide

Plattformen stammen vom russischen Unternehmer Pawel Durow.
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3.3.1 VKontakte

Das soziale Netzwerk VKontakte, oft VK abgekiirzt, ist in Russland vergleichbar mit
Facebook. Trotz der Verfiigbarkeit in iiber 90 Sprachen dominiert die Nutzung durch
russischsprachige Benutzer. Bis zum dritten Quartal 2022 erreichte VK eine Durchdrin-
gungsrate von iiber 75% in Russland (siehe Abbildung 3.1) [52]. Die Durchdringungsrate
beschreibt das Verhéltnis zwischen der Zahl der Nutzer einer sozialen Netzwerkplatt-
form und der Gesamtzahl der Personen in der Zielgruppe. Nach der Blockierung von
Facebook und Instagram in Russland stieg die Nutzerzahl von VKontakte bis November
2022 sogar auf 85% [53]. Dieser Anstieg ist auf die Einstufung des Meta-Unternehmens
als extremistisch zuriickzufiihren [4][1], welches am 11.10.2022 auf die Liste von Orga-

nisationen mit Verbindungen zu Terrorismus und Extremismus gesetzt wurde [44].

VK 75.3%
WhatsApp 71.5%
Telegram

Odnoklassniki

TikTok
Viber
Instagram
Pinterest

Skype

Discord

Facebook

Abbildung 3.1: Fiihrende soziale Medienplattformen in Russland im 3. Quartal 2022
nach monatlicher Durchdringungsrate [52]

Pawel Durow, der Griinder von VKontakte, sah sich im Jahr 2014 infolge der Anne-
xion der Krim durch Russland gezwungen, seine Unternehmensanteile abzugeben und
das Land zu verlassen. Durows Entscheidung stand in Zusammenhang mit seiner Wei-
gerung, mit russischen Behorden zu kooperieren und beispielsweise die Seite des Op-
positionsfiihrers Alexej Nawalny zu schlielen oder Daten von ,Euromaidan‘-Aktivisten

(Protest im Zentrum von Kiew im Jahr 2013) herauszugeben [26].

Am Ende 2021 wurde VKontakte einem anderen Besitzer iibergeben, der dem engsten
Kreis von Prasident Putin angehort. Das hatte eine stérkere Kreml-Einflussnahme auf
das Netzwerk zur Folge [50]. Von 2015 bis 2019 wurden aufgrund von Inhalten auf
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VKontakte 500 Strafverfahren eingeleitet, wobei einige Verurteilungen Haftstrafen von

bis zu fiinf Jahren nach sich zogen [62].

Fiir diese Untersuchung wurden hauptséichlich Materialien des Ersten Kanals von VKon-
takte verwendet. Die VK-Seite des Ersten Kanals hat mehr als eine Million Abonnenten
(Stand 22.09.2023) [13]. Es ist anzumerken, dass Ria informativere Beitrdge auf ihrer
Telegram-Seite publiziert, wiahrend Meduza im Marz 2022 auf VKontakte blockiert wur-
de [37]. Mediazona publiziert ebenfalls VKontakte-Nachrichten, beschriankt sich dort

jedoch auf minimale Informationsvermittlung.

3.3.2 Telegram

Diese Studie legt einen besonderen Fokus auf die Telegram-Plattform. Obwohl Telegram
urspriinglich als ein Messenger-Dienst dhnlich wie WhatsApp konzipiert war, hat es sich
im Laufe der Zeit zu einem sozialen Netzwerk entwickelt, das Gruppen, Kanéile sowie

Ubertragungen und Konferenzen bietet [20].

In Bezug auf die Nutzerzahlen steht Telegram nach WhatsApp an zweiter Stelle. Im
dritten Quartal 2022 betrug die Durchdringungsrate von Telegram in Russland iiber
64% [52]. Zum Vergleich: WhatsApp lag bei 71,5% (siehe Abbildung 3.1). Dennoch hat
Telegram in Nutzervolumen im Jahr 2022 erstmals WhatsApp iiberholt und erreichte
Anfang 2023 einen Anteil von 60-80% [61].

Mit Beginn des russischen Angriffs auf der Ukraine ist Telegram rasch zu einer wichtigen
Informationsquelle {iber den Kriegsverlauf geworden. Wahrend regierungsnahe Medien
diese Plattform fiir Desinformation und Propaganda nutzten, suchten viele Russen dort
nach unabhéngigen Quellen. Besonders wurde es relevant, wenn unabhéngige Medien im
Land eingeschrankt wurden. Laut Time-Magazin stellte Telegram seit dem 24. Februar

einen Anstieg russischer Abonnenten um 48% fest [57].

Aus diesem Grund wurden die offiziellen Medienkanéle auf Telegram als Hauptquel-
le fiir diese Analyse herangezogen, insbesondere die Kanéle von Ria [12], Meduza [11]
und Mediazona [10]. Zum Stichtag 22. September 2023 hatten diese Kanile Abonnen-
tenzahlen von 2,9 Millionen (Ria), 1,2 Millionen (Meduza) bzw. 188.000 (Mediazona)

identifiziert.

3.4 Datensammlung und Datenverarbeitung

3.4.1 Datensammlung

Mit der Auswahl der Medien und deren Vertretungskanéle besteht der néchste Schritt

darin, wie die Daten effizient gesammelt werden kénnen und welche von Relevanz sind.

23



3 Daten

Datenstruktur

Bei der Analyse der gesammelten Daten zeigte sich ihre Komplexitéat, da sie neben Tex-
ten auch Medien wie Fotos und Videos enthalten. Zur Vereinfachung der Analyse wurde
eine klare Datenstruktur festgelegt, welche wie folgt aussieht: Medien-ID, Nachrichten-
ID, Verdffentlichungsdatum und Nachrichtentext. Die entsprechenden Datentypen hier-
zu sind: Integer, Integer, Date und String, wie in der Tabelle 3.4 dargestellt.

Die Unterscheidung zwischen den verschiedenen Medien ist fiir die Analyse von zentraler
Bedeutung. Die jeweiligen Medien und ihre einzelnen Artikel miissen klar identifiziert
werden kénnen. Das Veroffentlichungsdatum der Nachrichten ist ebenfalls von Bedeu-
tung, denn in Abh#ngigkeit von aktuellen Ereignissen koénnen sich sowohl die Anzahl

der Artikel als auch das lexikalische Spektrum der Texte &ndern.

Owner_id: Message id: | Date: Text:
Integer Integer Date String
-49388814 901750 2022-12-31 31 jpekabpss 2022 r. B 18 w.

30 wmumH. Ha Pocrosckoii AIC
IPOM3O0IIIO BO3ropaHue OJIOYHOrO

TpancdopmaTopa sHEProbJIOKa
Ne3d, Haxopdinerocss B IJIAHOBOM
PEMOHTe...

(Am 31. Dezember 2022 um 18:30
Uhr kam es im Kernkraftwerk
Rostow zu einem Brand des Block-
transformators wvon Block 8, der

sich in der geplanten Reparatur
befindet.)

Tabelle 3.4: Beispiel zur Struktur der gesammelten Daten

Mit der festgelegten Datenstruktur kann die technische Extraktion der Daten aus den

Medienkanélen erfolgen.

Extrahierung der Daten mittels VK API

Fiir die Datensammlung der Nachrichten des Ersten Kanals auf VKontakte wurde das
VK API herangezogen. Das VK API stellt eine standardisierte Schnittstelle dar, die es
erlaubt, mittels HTTP-Anfragen auf Daten von Gruppen der analysierenden Plattform

zuzugreifen [65].

Zur Gewdhrleistung von Datenschutzrichtlinien und gezieltem Datenzugriff bendtigt
das VK API einen spezifischen Zugangsschliissel, den sogenannten access token. Dieser

Schliissel kann durch ein Benutzerkonto bei VKontakte generiert und abgerufen werden

[63].
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Um eine effiziente und systematische Datensammlung zu gewéhrleisten, wurde ein Cli-
ent in der Programmiersprache Python entwickelt. Dieser Client ist so konzipiert, dass er
gezielte HTTP-Anfragen an den VK-Server sendet, wobei er auf die Methode ,wall.get
zuriickgreift. Diese Methode erlaubt das Abrufen von Beitragen einer Community-Seite
[64]. Die Parameter, die bei diesen Anfragen tibermittelt werden, beinhalten unter an-
derem den Zugangsschliissel (access token), die ID der betreffenden Community (ow-
ner_id), die gewiinschte Beitragsanzahl (count) sowie einen Offset (offset). Der Prozess
ist in der Abbildung 3.2 dargestellt.

Die vom Server bereitgestellten Daten sind im JSON-Format strukturiert. Sie umfassen
mehrere Elemente, und unter Anderem den Datentyp (z.B. Beitrag oder Story), die ID
der Dateneinheit, die Anzahl der Kommentare und den eigentlichen Nachrichtentext

[65].

HTTP-Request:

wall.get(access_token, owner_id, count, offset)

Y

VK Client VK Server
HTTP-Response: JSON

A

owner_id
message_id
date

text

Y

.csv-File \

Abbildung 3.2: Ablaufdiagramm der Datenextrahierung mithilfe des VK API

Um die Daten zu analysieren, wurde die Pandas-Bibliothek von Python verwendet. Um
das zu ermoglichen, wurde das Dateiformat ,,.csv* gewahlt. Alle relevanten Daten aus

der JSON-Datei wurden dementsprechend in eine .csv-Datei transformiert.

Die im Rahmen dieses Projekts erfassten Daten beinhalten die Community-ID (owner -
id) zur Quellenidentifikation, die eindeutige ID des Beitrags (id), das Veroffentlichungs-
datum (date) sowie den eigentlichen Nachrichtentext (text). Hierbei ist es hervorzuhe-
ben, dass das in der Serverantwort gelieferte Datum als Timestamp vorliegt. Vor der

Integration in die .csv-Datei wird dieser in ein allgemeines Datumsformat konvertiert.

Die Nutzung des VK API bringt mit sich spezifische Herausforderungen. Eine wesent-
liche Einschrinkung ist die fehlende Moglichkeit, direkt Datumsparameter festzulegen.
Datenabfragen erfolgen sequenziell, beginnend bei einen neusten Eintrdgen. Ein Abruf
kann lediglich 100 Datensétze umfassen [65]. Der Offset-Parameter muss daher verwen-

det werden, um die Datenabfrage kontinuierlich fortzusetzen. Die Festlegung des ge-
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nauen Offset-Werts, um den Abruf am 31.12.2022 zu beginnen, erfordert eine iterative

Vorgehensweise durch manuelle Erprobung.

Da ein klar definierter Endzeitpunkt fiir den Datenabruf fehlte, war es notwendig, in
jeder Iteration 1000 Datensétze abzurufen und anschlieBend das Datum zu iiberpriifen.
Der Offset wurde dann angepasst und die Abfrage fortgesetzt, bis simtliche Daten fiir

das Jahr 2022 erfasst waren.

Extrahierung der Daten mittels Telegram API

Beim Einsatz des VK API konnten Daten lediglich vom Ersten Kanal gesammelt werden.
Um Informationen aus weiteren Quellen iiber Telegram zu erhalten, kam das Telegram
API zum Einsatz. Dabei handelt es sich um ein Hilfsmittel, das die Erstellung individuel-
ler Telegram-Clients ermoglicht. Es nutzt das MTProto-Protokoll von Telegram fiir den
Austausch zwischen Client und Server, wobei jede Anfrage an die API ein spezifisches
Format und bestimmte Parameter aufweist [55]. Zur Vereinfachung dieser Interaktion
wurde die Telethon-Bibliothek eingesetzt. Sie bietet eine High-Level-Schnittstelle und
verdeckt viele Details der MTProto-Implementierung [56].

Fiir die Autorisierung mittels Telegram API sind die Parameter api id und api hash
erforderlich. Diese konnen direkt aus den Einstellungen des jeweiligen Telegram-Kontos

bezogen werden [54].

Verbindungsaufbau:
wall.get(access_token, owner _id, count, offset)
>
Verbindung hergestellt
<
Telegram Telegram
Client . . Server
Binidre Anfrage iiber MTProto
GetHistoryRequest(channel, offset, limit)
>
Antwort: Bindrdaten
<€
owner_id
message_id
date
text
Y

.csv-File \

Abbildung 3.3: Ablaufdiagramm der Datenextrahierung mithilfe des Telegram API
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Ein spezifischer Telegram-Client wurde fiir die Datensammlung entwickelt. Nach der
Verbindung zum Telegram-Server iiber die api id und api__hash-Parameter sendet die-
ser Client eine bindre MTProto-Anfrage an den Server. Der Kern dieser Anfrage ist
die Methode GetHistoryRequest(), welche die Konversationshistorie eines Chats abruft
[55]. Die verwendeten Parameter sind der Kanallink (channel), der Offset (offset) sowie
das Limit der Nachrichten pro Anfrage (limit). Der visuelle Prozess ist in der Abbildung
3.3 abgebildet.

Auf diese Anfrage werden bindre Daten vom Server zuriick bekommen. Mithilfe von
Telethon-Bibliothek werden diese in Python-Objekte umgewandelt [56]. Genau wie
beim VK API wurden relevante Informationen, wie ID der Community (owner id),
Dateneinheit-ID (id), Verdffentlichungsdatum (date) und Beitragstext (text), aus die-

sen Objekten gefiltert und in einer .csv-Datei gespeichert.

Ein Nachteil des Telegram API, welchen auch VK API hat, ist die Beschrankung auf
100 Nachrichten pro Anfrage. Daher ist eine obere Grenze fiir die Nachrichtenanzahl
festzulegen. Diese wurde iterativ ermittelt, um Daten fiir 2022 von Medien wie Ria,

Meduza und Mediazona zu sammeln.

3.4.2 Datenbereinigung

Waéhrend der Datensammlung und bei ersten Dateniiberpriifung wurde festgestellt, dass
eine umfassende Datenbereinigung vor dem Beginn der Analyse erforderlich ist. Der

Prozess der Datenbereinigung wird in folgende Phasen strukturiert:

1. Standardisierung der Formate: Schon wahrend des Datenabrufs aus den Infor-
mationskanélen wurde eine erste Datenbereinigung vorgenommen. Insbesondere

wurde das ,Datum‘-Feld vom Timestamp-Format ins Date-Format konvertiert.

2. Korrektur von Unstimmigkeiten: Ohne die Option, Daten nach einem bestimmten
Datum zu filtern, wurden Daten aus den Jahren 2021 und 2023 erfasst, die nicht

im Fokus dieser Untersuchung stehen.

3. Erkennung von Duplikaten: Anderungen in der Serverdatenbank wihrend des Ab-
rufprozesses konnen zu Duplikationen fiihren, wenn zum Beispiel eine neue Nach-

richt hinzugefiigt wurde. Diese Duplikate wurden im Nachgang entfernt.

4. Umgang mit fehlenden Werten: Finige Nachrichten enthalten keinen Text, sondern
lediglich ein Bild oder Video. In den heruntergeladenen Daten zeigt sich dies als

leerer Wert im Feld ,,Text“. Solche Eintrage wurden entfernt.

5. Bereinigung von Ausreiflern: Extrem kurze Nachrichten von weniger als fiinf Wér-
tern sowie unerwiinschte Zeichen, wie Zeilenumbriiche innerhalb von Texten, wur-

den bereinigt.
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Die genannten Schritte wurden direkt nach der Datensammlung angewendet. Allerdings
stellte sich die Datenbereinigung in dieser Arbeit als kontinuierlicher Prozess heraus, der
sich von der Sammlung bis zur experimentellen Analyse erstreckt hat. Es wurde auch
festgestellt, dass es nicht praktisch ist, alle notwendigen Bereinigungsschritte vor der

Analyse vorzunehmen.

Wiéhrend der NER-Analyse haben sich weitere Anpassungsbedarfe offensichtlich her-
ausgestellt. Ein besonderes Problem stellte die unterschiedliche Bezeichnung identischer
Entitdten dar. Ein gutes Beispiel davon sind die verschiedenen Namen fiir Lander wie
,Russland“, ,RF*“ oder ,Russische Foderation und ,,USA“ | Amerika“ oder ,Vereinigte
Staaten von Amerika“. Fiir eine konsistente Analyse ist es entscheidend, wie oft eine

bestimmte Entitat im Text erwahnt wird.

Eine weitere Herausforderung war die Benutzung von Emojis in Medientexten. Die NER-
Analyse erkannte nicht immer korrekt, ob ein Emoji Teil des Namens einer Entitét ist,
was zu unterschiedlichen Schreibweisen fiihrte. Ein praktisches Beispiel ist der Name
,USA® gefolgt von einem Emoji. Jede dieser Varianten wurde als eine separate Entitét

interpretiert.

Es war daher notwendig, sdmtliche Varianten von Entitdtsnamen zu standardisieren.
Zum Beispiel wurde im Text jedes Vorkommen von ,RF“ durch , Russland“ ersetzt. Die-
ser Schritt der Datenbereinigung war besonders zeitintensiv, da er eine hohe technische

Prazision und viel manuelle Arbeit erforderte.

3.4.3 Ubersetzung

Die urspriinglichen Daten lagen in russischer Sprache vor. Sowohl die Erstaufberei-
tung als auch die folgende Analyse wurden auf Russisch durchgefithrt. Aufgrund des
umfangreichen Datenmaterials war eine manuelle Ubersetzung nicht praktikabel, wes-
halb ein automatisches Ubersetzungstool zur Anwendung kam. Bei solchen Werkzeugen
ist es jedoch stets eine Herausforderung, die Ubersetzungsgenauigkeit fiir alle Texte zu
gewihrleisten. Weil eine priizise Ubersetzung fiir das richtige Verstéandnis der Ergebnisse
sehr wichtig ist, wurde die Datenbank vor der Analyse nicht ins Deutsche {iberzetzt. Fiir

diese Abschlussarbeit wurden lediglich die endgiiltigen Analyseergebnisse libersetzt.

Der erste Ubersetzungsversuch erfolgte mit dem Tool deep _translator von GoogleTrans-
lator. Dabei bestitigte sich die Vermutung hinsichtlich der Ubersetzungsqualitit, und
viele Ergebnisse waren von geringer Qualitéit (sieche Tabelle 3.5). Beispielsweise wurde
das Akronym ,SWO", welches fiir ,spezielle Kriegsoperation® steht, falsch interpretiert
und als ,alles* iibersetzt. Deswegen wurde nach der automatisierten Ubersetzung noch

eine manuelle Uberarbeitung vorgenommen.
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Russisch Automatische Tatséchliche Bedeutung
Ubersetzung  von  de-
ep_translator

crienuaIbHast BoeHHast | besondere militarische | spezielle Kriegsoperation

omepaus Operation

CBO alles SWO (spezielle Kriegsope-
ration)

CITETIOTIEPATTU S Sondereinsatz Spezialoperation

Tabelle 3.5: Beispiele fiir automatische Ubersetzung und die tatséchliche Bedeutung der
Worte

3.5 Diskussion

Im Rahmen dieser Bachelorarbeit stellt die Datenvorbereitung einen wichtigen Aspekt
dar, da sie fiir den gesamten Forschungsprozess von Bedeutung ist. Externe Faktoren,
insbesondere politische Ereignisse, konnen die Medienberichterstattung beeinflussen und
eine konsistente Datenanalyse erschweren. Bei der Datensammlung {iber APIs von Platt-
formen wie Telegram und VK zeigen sich technische Einschrénkungen, welche die Er-
fassung umfangreciher Datenmengen einschréanken. Bei der Anwendung von NER sind
Herausforderungen, vor allem bei der Identifikation von Synonymen und der Interpreta-
tion von Emojis, ersichtlich. Der Einsatz automatischer Ubersetzungstools unterstreicht
die Notwendigkeit menschlicher Uberpriifung im wissenschaftlichen Kontext. Insgesamt
bestétigt diese Untersuchung die Relevanz einer sorgfiltigen Datenvorbereitung und

durchgangigen Qualitatskontrolle fiir eine valide Datenanalyse.
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Gesammelte und bereinigte Daten dienen als Grundlage fiir die technische Analyse. In
diesem Kapitel der Bachelorarbeit werden technische Aspekte der Analyseimplemen-
tierung erldutert. Hierbei werden die wihrend der Arbeit eingesetzten Werkzeuge und
Softwareldsungen betrachtet. Dieses Kapitel beschreibt die Funktionalitdten der verwen-
deten Bibliotheken bis hin zu den Verfahren zur Visualisierung der Ergebnisse mittels
spezialisierter Software. Dieser Teil der Abschlussarbeit ermdglicht es, sich intensiver
mit den technischen Details der Studie auseinanderzusetzen und die zentralen Schritte
der Textdatenanalyse zu verstehen. Somit wird der Grundlage fiir die weiterfithrende

Betrachtung der Analyseergebnisse im abschliefenden Kapitel 5 gelegt.

4.1 Auswahl der Bibliotheken

In diesem Abschnitt wird eine Einfiihrung in die Python-Bibliotheken ,,Pandas* und , Na-
tasha” gegeben. Beide Bibliotheken wurden fiir dieses Projekt ausgewahlt und verfiigen
iiber spezifische Eigenschaften und Funktionalitéiten, die sie fiir die vorliegenden Anfor-
derungen besonders hilfreich machen. Im Folgenden wird néher auf die Besonderheiten

und Funktionen jeder einzelnen Bibliothek eingegangen.

Pandas-Bibliothek

In dieser Ausarbeitung nimmt die Bibliothek ,Pandas® eine wesentliche Rolle. Sie ermog-
licht den Einsatz von fortgeschrittenen Datenstrukturen und Methoden, die eine ef-
fiziente und vereinfachte Datenanalyse gewéhrleisten [14]|. Fiir die Analyse in dieser
Arbeit wurde das DataFrame-Format von Pandas verwendet. Das Format ermdglicht
die Darstellung von zweidimensionalen Datentabellen mit entsprechenden Zeilen- und

Spaltenbeschriftungen.

Mithilfe von Pandas ist sowohl der Import als auch der Export von Daten im .csv-
Format moglich. Ferner wurde die Konvertierung von Daten aus dem JSON-Format
durchgefiihrt. Zudem war die Pandas-Bibliothek fiir eine vorlaufige Datenbereinigung
zustandig, wobei fehlende Werte (NaN) in der Spalte ,, Text* durch leere Zeichenfolgen

ersetzt wurden.
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Natasha-Bibliothek

Bei der Verarbeitung der russischen Sprache besteht die Herausforderung, eine leis-
tungsfahige Python-Bibliothek zu finden, die diese Sprache unterstiitzt. Zu den aner-
kannten Bibliotheken fiir NLP fiir russische Sprache zdhlen NLTK, SpaCy, DeepPavlov
und Natasha. Aufgrund des umfangreichen zu verarbeitenden Datenvolumens steht die
Leistung der Bibliotheken im Vordergrund der Auswahlkriterien. Natasha stellt sich
hierbei als besonders schnell in der Verarbeitung heraus. Da sie speziell auf Medien-
nachrichtentexten trainiert wurde, eignet sie sich optimal fiir die Analyse solcher Daten,

was fiir diese Bachelorarbeit von zentraler Bedeutung ist.

Die Bibliothek Natasha spezialisiert sich auf die Analyse russischer Texte. Dabei basiert
die Bibliothek auf einer Kombination aus bestimmten Regeln und Worterbiichern. Sie
erfiillt zentrale Funktionen in der Verarbeitung der russischen Sprache, zu denen die
Segmentierung in Token und Sdtze, die morphologische sowie syntaktische Analyse, die
Lemmatisierung und die Extraktion und Normalisierung von Entitdten gehoren. Es ist
dabei hervorzuheben, dass die Natasha-Bibliothek nicht primér fiir Forschungszwecke
entwickelt wurde. Die dahinterstehenden Technologien sind fiir praktische Anwendungen
gedacht. Das Projekt umfasst neun Repositorien, welche durch die Natasha-Bibliothek
unter einer gemeinsamen Schnittstelle vereint werden, wie in der Tabelle 4.1 dargestellt
[8]. Zwei der Unterbibliotheken, Nerus und Navec, wurden als vortrainierte Modelle fiir

die russische Sprache in die SpaCy integriert [9].

Repository Beschreibung

Natasha Sammlung von hochwertigen Open-Source-Tools zur Verarbei-
tung natiirlicher russischer Sprache, Schnittstelle fiir die Low-
Level-Bibliotheken des Projekts

Razdel Segmentierung russischsprachiger Texte in Token und Satze

Slovnet Deep Learning-Modellierung zur Verarbeitung natiirlicher russi-
scher Sprache

Navec Darstellung vortrainierter Wortdatensétze fiir russische Sprache

Nerus Grofler synthetischer Datensatz mit Markierungen fiir Morpho-
logie, Syntax und benannte Entitédten

Corus Sammlung von Links zu offentlichen russischsprachigen Da-
tensdtzen mit Funktionen zum Herunterladen

Naeval Quantitative Vergleichssysteme fiir russischsprachige NLP

Yargy-Parser Extraktion von strukturierten Informationen aus russischspra-

chigen Texten mit Hilfe von Grammatiken und Worterbiichern

Ipymarkup Visualisierung der Markierung von benannten Entitdten und
syntaktischen Verbindungen

Tabelle 4.1: Liste der Repositorien (Unterbibliotheken) des Natasha-Projekts [§]

Funktional dhnelt die Natasha der SpaCy-Bibliothek, hat jedoch eine ausfiihrlichere

Schnittstelle, wobei der Benutzer die einzelnen NLP-Schritte selbst definieren muss.
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SpaCy initialisiert und ruft Modelle implizit auf. Somit gibt der Benutzer einen Text in
die Funktion NLP ein und erhélt als Ergebnis ein vollstdndig analysiertes Dokument.
Wiederum iibertrifft die Unterbibliothek Razdel andere Open-Source-Losungen bei der
Tokenisierung zur Verarbeitung der russischen Sprache. Wie in der Tabelle 4.2 zu er-
kennen ist, weist Razdel bessere Leistung sowohl bei der Geschwindigkeit als auch bei

der geringeren Anzahl an Fehlern pro 1000 Token gegeniiber groBeren Modellen auf.

Losungen zur Tokenisie- | Fehler pro 1000 Token Verarbeitungszeit in Se-
rung kunden

SpaCy 17 5.4

NLTK 130 3.1

Razdel 7 2.6

Tabelle 4.2: Auflistung der Bibliotheken zur Tokenisierung und deren Eigenschaften

In der Datenanalyse dieser Bachelorarbeit wurde Natasha fiir die Funktionen der To-
kenisierung, Segmentierung, Morphologie, Lemmatisierung, NER, Named Entity Nor-
malization, Named Entity Parsing eingesetzt. Fiir alle diese Aufgaben nutzt Natasha
die dazugehorigen Repositorien. Zum Beispiel, die NER-Aufgabe iibernimmt das Re-
pository Slovnet, die Tokenisierung - Razdel. Besonders zu betonen ist es, dass die
Natasha-Bibliothek in dieser Arbeit fiir die NER-Analysen zum grofien Teil eingesetzt
wurde. Ein wesentlicher Vorteil dieser Bibliothek ist es, dass sowohl die Schritte des
klassischen NLP-Ansatzes als auch die spezifischen NER-Analyseverfahren durch nur
einen Befehl ausgefiihrt werden kénnen. Durch die Anforderung, alle Schritte explizit

zu definieren, lasst sich der Analyseprozess in jeder Phase effizient kontrollieren.

4.2 Verwendung von Tools

Nach der technischen Analyse ist eine Visualisierung der Daten fiir die Auswertung
erforderlich. Wahrend der Datenanalyse wurde festgestellt, dass die Visualisierugsei-
genschaften der Python IDE nicht den Anforderungen der Studie entsprechen. Mit dem
zeitlichen Aufwand zur Laufzeit von iiber 30 Minuten bis zu einer Stunde ist fiir diese
Studie nicht geeignet. Aus diesem Grund wurde entschieden, zusétzliche Werkzeuge wie

Tableau und Gephi zu verwenden.

Tableau ist eine fithrende Visual-Analytics-Plattform, die innovative Ansétze zur Daten-
analyse und Datennutzung bietet. Sie ermoglicht den Nutzern, komplexe Datenmengen
einfach zu erkunden und zu verwalten, wodurch die Ergebnisanalyse beschleunigt wird
[15]. Da Tableau zu den marktfiihrenden Visualisierungsplattformen gehort, wurde es

als bevorzugtes Visualisierungswerkzeug in dieser Bachelorarbeit ausgewahlt.

Ein zusétzliches Visualisierungsmittel dieser Bachelorarbeit ist die Gephi-Software, wel-

che fiir Netzwerkdarstellungen sich besonders eignet. Mittels Gephi ist im Kapitel 5 ein
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Graph visualisiert. Dieser Graph stellt die Ergebnisse der NER-Analyse dar, und zwar
die Zusammenhénge zwischen Personen, Organisationen und Orten aus der Nachrich-
tentexten. Mit der Software ist es moglich, die Darstellung der Knoten interaktiv zu

verdndern [5].

4.3 Pipeline

In dieser Bachelorarbeit wurde ein Datenprozess beginnend mit der Datensammlung
bis hin zur Visualisierung durchgefiihrt. Dieser Prozess wird in der Abbildung 4.1 ver-
anschaulicht. Die Datenséitze wurden bei den Plattformen VKontakte und Telegram
mittels ihrer APIs gesammelt. Nach der Datensammlung wurde eine zentrale Daten-
bank eingerichtet, welche in Form von einer .csv-Datei gespeichert wurde. Darauf basie-
rend erfolgte eine Auswertung: angefangen bei einer allgemeinen Datenanalyse, tiber die
Kontextanalyse ausgewahlter Worter, bis hin zur Netzwerkanalyse von Zusammenhénge

zwischen Personen, Organisationen und Orten.

Voranalyse der
Eingangsdaten
.csv-Datei
.csv-Datei Tableau
KA I VKontakte >
| Datenbank « |Analyse iies Kont?Xtes
Telegram API Telegram .csv-Datei ausgewahlter ‘Worter
.csv-Datei
Gephi
Untersuchung der
Zusammenhinge

zwischen Entitdten

Abbildung 4.1: Prozessablauf der Daten vom Datensammlung bis zur Visualisierung

Fiir die Entwicklung der Datenverarbeitungsbefehle wurde die Programmiersprache Py-
thon verwendet. Abgesehen von der Datensammlung und Datenbereinigung fand die
Entwicklung des Codes hauptséchlich im Jupyter Notebook statt. Die Datensammlung
und Datenbereinigung wurde in Visual Studio Code-IDE entwickelt und als separate
Funktionen und Skripte organisiert. Alle Python-Skripte, die wéhrend dieser Studie

entwickelt wurden, sind auf der beigefiigten CD zu finden.

Folgend wird jeder dieser Schritte technisch ndher beleuchtet. Die ausfiihrliche techni-
sche Erlauterung zur Datensammlung von den Plattformen VKontakte und Telegram
mittels der jeweiligen APIs sowie Aspekte der Datenbereinigung und Dateniibersetzung
sind bereits im Kapitel 3 behandelt worden. Daher konzentriert sich dieser Abschnitt

hauptséchlich auf den Analyseteil dieser Bachelorarbeit.

Die Datenanalyse gliedert sich in drei Hauptphasen:
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1. Voranalyse der Eingangsdaten: hier wurde eine Ubersicht iiber die Daten erstellt,
indem die Anzahl der Nachrichten pro Tag ausgewertet und die hadufigsten Worter

in den Texten identifiziert wurden.

2. Analyse des Kontextes ausgewadhlter Worter: in dieser Phase stand die Unter-
suchung von bestimmten Wortpaaren im Mittelpunkt. Beispielhaft wurden die
Wortpaare je nach ihrer Verwendung basierend auf dem Konzept des Neusprechs

analysiert.

3. Untersuchung der Zusammenhénge zwischen Entitéten: hierbei wurde ein Netz-
werkdiagramm mithilfe der NER-Methode erstellt, um die Verbindungen zwischen

Personen, Organisationen und Orten in den Nachrichtentexten zu visualisieren.

Jeder der oben genannten Schritte hatte sowohl eine theoretische als auch eine prak-
tische Bedeutung fiir das Verstédndnis der untersuchten Thematik. Fiir die Darstellung
der Ergebnisse aus den ersten beiden Analysepunkten kam die Plattform Tableau zum
Einsatz. Die Visualisierung des dritten Punktes wurde mit Hilfe der Software Gephi
realisiert. Bevor die Daten jedoch mittels der Programme verarbeitet wurden, wurden

sie entsprechend dem im Kapitel 3 beschriebenen Verfahren auf Deutsch iibersetzt.

Wahrend der ersten Phase, der Voranalyse der Eingangsdaten, wurde die Datenbank in
Tableau geladen, um die Anzahl der téglich veroffentlichten Artikel zu bewerten. Fiir die
Untersuchung der haufigsten Worter in den Texten war eine zusétzliche Vorverarbeitung
der Rohdaten notwendig. Wie es in der Abbildung 4.2 dargestellt ist, liest ein Python-
Skript zuerst die Daten aus, um eine Tokenisierung und Normalisierung vorzunehmen.
Anschlieflend wurde ein Worterbuch generiert, das die Schliissel normalisierter Worter
reprasentiert und die Haufigkeitswerte anzeigt. Die Gesamtergebnisse wurden in eine
.csv-Datei exportiert. Zum Schluss wurden aus diesen Daten die zehn am héufigsten

vorkommenden Worter fiir jedes Medium separat extrahiert und analysiert.

Erstellung eines Worterbuchs:
—>» Tokenisierung —>» Normalisierung > (Schliissel: normalisierte Worter,
Wert: Verwendungshéufigkeit)

v

Export der Daten in .csv-Datei

Einlesen der
Daten

Abbildung 4.2: Ablaufdiagramm des Skripts zur Identifikation héufig wiederholter
Wérter

Dieser Prozess stellt sicher, dass die relevantesten und am hé&ufigsten wiederholten
Worter aus den analysierten Texten effektiv identifiziert und dargestellt werden konnen.
Dadurch wird eine ausfiihrliche Einsicht in die Hauptthemen in den untersuchten Me-

dien ermoglicht.
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4 Technischer Hintergrund

Aufgrund der Ergebnisse aus der bereits durchgefiihrten Analyse wurden die haufigsten
Worter fiir alle Medien gewéhlt. Um die Verwendung ausgewéhlter Worter in die-
ser Analysephase bewerten zu konnen, wurden zunichst Daten eingelesen und eine
Uberwachungsliste von Waortern erstellt, wie es in der Abbildung 4.3 dargestellt ist.
Nach der Tokenisierung und Normalisierung der Texte wurde Verwendungshaufigkeit
dieser Worter in den Texten nach Datum organisiert. Das Ergebnis wurde darauthin
in eine .csv-Datei exportiert, welche die Spalten fiir das jeweilige Datum und die Ver-
wendungshaufigkeit jedes Wortes an diesem bestimmten Datum beinhaltet. Schliellich

wurden diese Dateien in Tableau importiert, um sie visuell zu prasentieren.

. Erstellung einer Tokenisierung . . .
Einlesen der »!| Wortliste fiir die |— und ) Ziahlung der Worterwéhnungen in
Daten . Texten nach Datum
Suche Normalisierung

v

Speicherung von Daten in einer
.csv-Datei mit den Spalten
"Datum" und "Anzahl der

Wortverwendungen"

Abbildung 4.3: Ablaufdiagramm des Skripts zur Analyse ausgewéhlter Worter

Durch diesen Prozess kénnen ausgewéahlte Worter und deren Verwendung in den analy-
sierten Texten genau verfolgt werden. Das visuelle Ergebnis in Tableau gibt einen klaren
Uberblick dariiber, wie oft und wann diese spezifischen Worter in den Medien erwéhnt
wurden, wodurch die Interpretation von Trends und Themen in den Daten vereinfacht

wird.

Wahrend der zweiten Analysephase, die Kontextanalyse ausgewéahlter Worter, wurde
die NER-Methode eingesetzt. Wie es in der Abbildung 4.4 gezeigt wird, begann der
Prozess mit dem Einlesen der Daten und dem Festlegen der Schliisselworter fiir die
Analyse. Nach der Tokenisierung und Normalisierung der Texte wurde jedes Vorkom-
men dieser Schliisselworter gezdhlt und der betreffende Satz in einem separaten Array
gespeichert. Darauf aufbauend wurden mittels der NER-Aufgabe die Entitdten wie Per-
sonen, Organisationen und Orte aus den erfassten Sétzen extrahiert und ihre Verwen-
dungshaufigkeit ermittelt. Diese Daten wurden in eine .csv-Datei exportiert, welche die
Spalten Entitdt, Entitdtstyp und Anzahl der Entitdtsverwendungen enthélt. Schlief3lich
wurden die Daten in Tableau importiert, um die Ergebnisse in Form von Wortwolken

visuell aufzubereiten.

Dieser Ansatz erm0glicht es, nicht nur die Verwendungshéufigkeit ausgewéhlter Worter
in den analysierten Texten zu ermitteln, sondern auch den Kontext im Bezug auf be-
stimmte Entitdten zu vestehen. Dies enthélt wichtige Informationen iiber die Wortbe-

ziehungen.

Mit der dritten Analysephase wurde der Fokus auf der NER-Analyse gelegt, wobei die

Zusammenhénge zwischen den Entitdten zu untersuchen waren. Die Ergebnisse dieser

35
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Einlesen der o| Initialisierung von N Extrahierung und Zahlung von
Daten | Schliisselwértern fiir Entitdten aus dem Array
die Suche und ¢
Zidhlung.
Speicherung der Daten in einer
+ .csv-Datei mit den Spalten
Tokenisierung und "Entitdt", "Entitdtstyp" und
Normalisierung "Anzahl der
¢ Entitdtsverwendungen"
Erhohung des Zéhlers
bei Erkennung eines
Wortes

v

Speicherung der Sétze
mit dem Wortin | |
einem Array

Abbildung 4.4: Ablaufdiagramm des Skripts zur Analyse des Kontexts ausgewéhlter
Worter

Analyse wurden mittels eines Graphen visualisiert. Wie die Abbildung 4.5 zeigt, beginnt
der Prozess mit dem Einlesen der Daten. Anschlieend wurden sie fiir die NER-Analyse
aufbereitet. Diese umfasst die Satzsegmentierung, morphologische Analyse und syntak-
tisches Parsing. Darauf folgt die Extraktion von Personen, Organisationen und Orten
aus den vorbereiteten Texten. Wenn zwei dieser Entitédten im selben Satz vorkommen,
wird zwischen denen eine Verbindung in Form einer Kante im Graphen erstellt. Tritt
eine solche Verbindung in den Daten mehrfach auf, wird das Gewicht dieser Kante ent-
sprechend angepasst. Zum Abschluss wurden die gesammelten Informationen in zwei
Dateien entsprechend fiir die Knoten und fiir die Kanten exportiert. Die Informationen
zu den Knoten wurden in einer Liste gespeichert, wihrend die Informationen zu den
Kanten im Format ,Source, Target, Weight“ festgehalten wurden. Hierbei représentiert
Weight” das Gewicht der Kante innerhalb eines Datensatzes. Diese .csv-Dateien wurden

als Grundlage fiir die Erstellung des Graphen in der Software Gephi genommen.

(ELHSZS; » Segmentierung —> Extrahierung der Entitdten
2
Morphologische - v
Analyse Erstellung einer Kante und Anpassung des

Gewichtes fiir Entitdten im gleichen Satz

v y )

Syntakt}sches Speicherung von Speicherung von
Parsing Knoten in einer Kanten in einer
| .csv-Datei .csv-Datei

Abbildung 4.5: Ablaufdiagramm des Skripts zur Untersuchung der Zusammenhénge
zwischen Entitdten
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4 Technischer Hintergrund

Somit verwendet jede Analysephase aus technischer Einsicht zentrale Techniken des
klassischen NLP-Ansatzes und der NER-Aufgabe. Es lédsst sich zusétzlich feststellen,
dass sich die Intensitdt der NER-Analyse von einer zu anderer Analysephase erhoht.
Schlielich kamen in der finalen Analysephase diverse NER-Methoden zum Einsatz,

damit die Daten fiir die grafische Darstellung vorbereitet werden koénnen.

4.4 Diskussion

In diesem Kapitel wurde die technische Implementierung der Analysephasen erldutert.
Hierbei wurden insbesondere die Bibliotheken Pandas und Natasha vorgestellt, die es-
senzielle Funktionen fiir die Datenverarbeitung und Datenanalyse zur Verfiigung stellen.
Dariiber hinaus wurde auf die Verwendung von Visualisierungswerkzeugen wie Tableau

und Gephi eingegangen.

Zentral in diesem Kapitel war die Darstellung der technischen Vorgehensweise der Ana-
lyse. Durch diese methodische Herangehensweise war es moglich, eine tiefgreifende Ana-
lyse von Textdaten zu realisieren und die resultierenden Erkenntnisse effektiv darstellen
zu konnen. Dies stellte sicher, dass die Ergebnisse der Arbeit nicht nur begriindet, son-
dern auch versténdlich prasentiert. Dies erleichterte die Interpretation der Ergebnisse
und legte den Grundstein fiir ihre mogliche Verwendung in zukiinftigen Studien oder
Anwendungen. Eine ausfiihrliche Betrachtung der Visualisierungsergebnisse sowie deren

kritische Bewertung werden im folgenden Kapitel dargelegt.
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In diesem Kapitel steht die Analysebewertung erstellten Visualisierungen im Vorder-
grund. Zunéachst wird eine allgemeine Datenbewertung durchgefiihrt, bei der sowohl die
Anzahl der téglich verdffentlichten Artikel als auch die hdufigsten Worter in den unter-
suchten Texten beriicksichtigt werden. Dariiber hinaus erfolgt eine Untersuchung des
Kontextes derjenigen Worter, die basierend auf dem Verstédndnis von Neusprech aus-
gewihlt wurden. Zum Schluss bildet sich eine Graphenanalyse, welche Zusammenhénge

zwischen den Entitdten der analysierten Medien zeigt.

5.1 Voranalyse der Eingangsdaten

In diesem Abschnitt erfolgt eine allgemeine Datenanalyse, die sich auf die Ereignis-
se wihrend des Beginns des russischen Angriffs auf die Ukraine konzentriert. Zuerst
wird ein Blick auf die Publikationsdynamik von vier Medienressourcen geworfen, wo-
bei insbesondere die Anzahl der téglich veroffentlichten Nachrichten im Fokus steht.
Anschlieflend wird eine Untersuchung der in den Medientexten am haufigsten vorkom-
menden Worter vorgenommen. Dies soll ein tieferes Verstandnis der Schwerpunkte und

Tendenzen des Informationsflusses geben.

5.1.1 Uberblick iiber die Daten

FEinige statistische Informationen wurden bereits im Kapitel 3 prasentiert, indem die
Anzahl der im Jahr 2022 von jedem Medium veréffentlichten Artikeln genannt wurde.
In diesem Zusammenhang wird die Anzahl der in den Medientexten verwendeten Worter
untersucht. Wie aus der Tabelle 5.1 ersichtlich ist, zeigt die Medienressource Ria fiir das
Jahr 2022 die hochste Anzahl an Datensétzen. Allerdings hat Meduza die gréfite Anzahl
an insgesamt verwendeten Wortern. Besonders fillt der fast doppelt so hoher Wert auf.
Das bedeutet, dass die Artikel bei Meduza im Durchschnitt langer als bei Ria sind. Bei

den anderen Medien scheinen die Werte in einem zu erwarteten Bereich zu liegen.

Im Laufe der Untersuchung wurde die Einzigartigkeit der in den Medien verwendeten
Worter analysiert. Es hat sich herausgestellt, dass die Werte fiir Ria und Meduza ver-
gleichsweise konsistent sind (siehe Tabelle 5.1). Bei dem Ersten Kanal und Mediazona

hingegen gab es signifikante Unterschiede. Obwohl der Erste Kanal fast dreimal so viele
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Quelle Anzahl der Dan- | Gesamtzahl  der | Anzahl der einzig-
tesatze Woérter artigen Worter

Der Erste Kanal 8 486 610 386 28 124

Ria 48 601 1 576 520 47 804

Meduza 24 578 2 966 026 62 355

Mediazona 3 076 334 139 21 118

Tabelle 5.1: Aufzéhlung der im Jahr 2022 von jedem Medium verwendeten Worter

Datensétze wie Mediazona aufweist und die Gesamtzahl der Worter nahezu doppelt so
hoch ist, betrégt die Differenz in der Einzigartigkeit der verwendeten Worter lediglich
etwa 7.000. Dies kénnte darauf hindeuten, dass die Sprachnutzung vom Ersten Kanal

tendenziell repetitiver und weniger vielfaltig ist.

Zudem wurde in der Analyse darauf geachtet, prozentuale Werte anstelle von absoluten
Zahlen zu verwenden. Dies wurde aufgrund des ersichtlichen Unterschieds der Daten-
menge zwischen den verschiedenen Medien festgelegt (siehe Tabelle 5.1). Ein direkter
Vergleich zwischen Mediazona und Ria basierend auf absoluten Zahlen wére unange-
messen, da Mediazona durchschnittlich etwa 20 Artikel pro Tag veroffentlicht, wihrend
die Zahl bei Ria iiber 100 liegt.

Ein weiterer Aspekt in der Datenanalyse betrifft die Verneinungen. Diese sind sowohl fiir
die Héaufigkeitsanalyse von Wortern als auch fiir das Versténdnis ihres jeweiligen Kon-
texts besonders relevant. Verneinungen kénnen die Bedeutung eines Textes grundlegend

andern.

In der Tabelle 5.2 ist es dargestellt, wie hadufig die Verneinungen ,nicht“, jaber* und
,hein“ in den Artikeln der verschiedenen Medien vorkommen. Bezogen auf die Gesamt-
wortzahl ergeben sich fiir die Medien folgende prozentuale Verhéltnisse: der Erste Kanal
- 0,8%, Ria - 1,1%, Meduza - 0,8% und Mediazona - 1,2%.

Verneinungen | Der Erste Ka- | Ria Meduza Mediazona
nal

nicht 3217 11 410 17 097 3 368

aber 1189 2 662 4 390 623

nein 294 1393 1 666 190

Summe 4 700 15 465 23 153 4 181

Tabelle 5.2: Anzahl der Verneinungen in den Nachrichtentexten

Die Verwendung von Verneinungen in den Medien liegt etwa im gleichen Bereich. Es lasst
sich nicht eindeutig bestimmen, ob der Schreibstil, der unsichere Ton oder das behan-
delte Nachrichtenthema die Verwendung von Verneinungen beeinflusst. Beispielsweise
ldsst sich nicht feststellen, ob ein bestimmtes Medium primér darauf ausgerichtet ist,
Fakten zu widersprechen. Folglich wurde entschieden, die Verneinungen in der weiteren

Analyse dieser Arbeit nicht zu beriicksichtigen.
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5.1.2 Anzahl der Artikel pro Tag

Nach der ersten Uberpriifung der Daten bestand der nichste Schritt darin, die von
jedem Medium téglich verdffentlichte Artikelanzahl zu analysieren. Es ergab sich die
Vermutung, dass der Kriegsanfang das Verhalten der Medien hinsichtlich der Anzahl
der téglich publizierten Artikel beeinflussen soll. Die Ergebnisse dieser Analyse sind in
der Tabelle 5.3 dargestellt. Die Interpratation der Daten zeigt, dass im Vergleich zum
Zeitraum zwischen dem Jahresanfang und dem 23. Februar, am Tag des Kriegsbeginns
alle vier analysierten Medien ihre Publikationsrate um tiber 100% steigerten. Besonders
ersichtlich war es, dass Mediazona und Meduza ihre Artikelanzahl sogar um mehr als
600% bzw. 800% erhoht haben. Es ist ein Trend erkennbar, dass pro-kremlische Medien
(wie der Erste Kanal, Ria) ihren Output um 300-600% weniger steigerten als oppositio-
nelle Medien. Die Abbildung zur Anzahl der Artikel pro Tag fiir alle Medien im Jahr
2022 ist in der Abbildung A.2 im Anhang dargestellt.

Quelle Publikationenanzahl] Publikationenanzahl Wachstum, %
bis inkl. 23.02.2022 | am 24.02.2022
(Durchschnitts-
wert)
Der Erste Kanal 16,6 37 122,9%
Ria 176,1 666 9278,2%
Mediazona 4.8 44 816,7%
Meduza 33,2 246 641%

Tabelle 5.3: Anzahl der Publikationen vor und am Tag des Kriegsbeginns

Obwohl die tégliche Artikelanzahl am Tag des Angriffs stark anstieg, zeigt sich diese
Tendenz im weiteren Jahresverlauf nicht bei jedem untersuchten Medium gleichbleibend.
In der Tabelle 5.4 sind Daten zur durchschnittlichen Anzahl der téglich ver6ffentlichten
Artikel sowohl vor als auch nach dem 24. Februar dargestellt. Die Tabelle zeigt auch die
prozentuale Verénderung fiir jede Quelle individuell. Aus der Tabelle geht hervor, dass
alle Medien bis auf Ria einen erhdhten Informationsfluss aufwieisen. Bei Ria hingegen
verringerte sich die durchschnittliche Anzahl der téaglich publizierten Artikel seit dem
Kriegsbeginn in der Ukraine um 29%.

Quelle Publikationenanzahll Publikationenanzahl Wachstum, %
bis inkl. 23.02.2022 | ab 24.02.2022
(Durchschnitts- (Durchschnitts-
wert) wert)
Der Erste Kanal 16,6 24.4 47%
Ria 176,1 1257 -29%
Mediazona 4.8 9,1 90%
Meduza 33,2 73,3 121%

Tabelle 5.4: Verdnderung der durchschnittlichen Anzahl der veréffentlichten Publikatio-
nen vor und nach Kriegsbeginn
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Neben dem zentralen Datum, dem 24. Februar 2022, waren dieses Jahr auch andere
bedeutende Ereignisse. Die statistische Stimmungsanalyse in Russland fiir 2022 zeigte
zwei markante Spitzen in Bezug auf die Gefiihlslage ,,Angst“. Zwischen dem 20. und 27.
Februar sowie auch zwischen dem 18. September und dem 2. Oktober [42]. Der erste
Zeitraum steht offensichtlich mit dem Kriegsbeginn am 24. Februar in Verbindung. Der
zweite korreliert mit der Bekanntgabe einer personellen Mobilmachung am 21. Septem-
ber.

Es lief§ sich annehmen, dass auch der 21. September &hnlich wie am 24. Februar eine
gestiegene Medienaktivitat in Bezug auf diese Bekanntgabe zeigen wiirde. Wie es in den
Abbildungen 5.1 und 5.2 zu sehen ist, bestétigt sich diese Annahme bei den opposi-
tionellen Medien Meduza und Mediazona. Insbesondere zeigte sich hier ein markanter
Anstieg der Berichterstattung am 21. September: bei Meduza stieg die Aktivitdt um
130% and bei Mediazona sogar um 322,3% im Vergleich zum Zeitraum vom 1. bis 20.
September.
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Abbildung 5.1: Anzahl der Nachrichten  Abbildung 5.2: Anzahl der Nachrichten
pro Tag bei Meduza im pro Tag bei Mediazona im
September 2022 September 2022

Die Abbildung 5.3 zeigt, dass auch Ria am 21. September einen Anstieg an veroffentlich-
ten Artikeln um 85% im Vergleich zum Zeitraum vom 1. bis 20. September zu verzeich-

nen hatte.

Fiir den Ersten Kanal bestétigt sich diese Vermutung jedoch nicht. Geméafl der Abbil-
dung 5.4 ist fiir den 21. September sogar ein Riickgang der Publikationen um 22,7%
im Vergleich zum Zeitraum vom 1. bis 20. September festzustellen. Bei der weiteren
Analyse zeigt sich, dass am 19. September, an einem Tag ohne bedeutende Ereignis-
se, ein Anstieg der Nachrichten um 72,9% im Vergleich zum Zeitraum vom 1. bis 18.
September zu verzeichnen war. Bei der Analyse der Artikel dieses Tages lief} sich eine
scharfe und aggressive Wortwahl verfolgen. Beispielsweise: ,,Uber die Morde an Frau-
en und Kindern im Donbass, {iber ,Sduberungen‘ unter der Zivilbevolkerung, all dies
schauen amerikanische und européische Journalisten weiterhin mit weit geschlossenen

Augen an“ [13]. Oder: ,In den getrennten Staaten von Amerika nimmt die Hexenjagd
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mit neuer Kraft zu“ [13]. Eine solch aggressive Rhetorik kénnte ein Indikator dafiir sein,
dass es versucht wurde, die patriotische Stimmung in der Bevolkerung zu verstérken,

um den Mobilmachungsprozess zu erleichtern.

Bei einer separaten Betrachtung der Medien ohne Beriicksichtigung der allgemeinen
Stimmungslage in Russland im Jahr 2022 fielen zusétzliche Aktivitdtsspitzen auf. Das
im Anhang in der Abbildung A.2 dargestellte Diagramm zeigt, dass diese Spitzen sich

je nach Mediengruppe variieren.

Beispielsweise zeigte der Erste Kanal eine erhéhte Aktivitdt am 9. Marz 2022. An die-
sem Tag ertffnete Russland humanitidre Korridore und es wurde iiber eine angebliche
Provokation am Kernkraftwerk Saporischschja durch die Ukraine berichtet. Auch der 9.
Mai zeigte eine signifikant gesteigerte Aktivitdt. Dieses Datum bezeichnet den Russlands
Siegestag im Zweiten Weltkrieg und wird in den letzten Jahren haufig zu propagandis-
tischen Zwecken genutzt. Die Aktivitdt von Ria verteilte sich ziemlich konstant iiber
das Jahr 2022. Eine Ausnahme dabei ist der auffillige Anstieg am 24. Februar. Zudem
waren geringfiigige Schwankungen im Wochenverlauf zu beobachten, wie beispielsweise

ein reduziertes Artikelvolumen an den Wochenenden.

Meduza und Mediazona wiesen wiederum zahlreiche, méflig ausgepriagte Aktivitéatsspit-
zen auf. Beispiele dazu waren solche Daten, wie der 14. Mérz 2022 (Beschuss von Do-
nezk), der 10. Oktober 2022 (Raketenangriff auf die Ukraine) oder der 15. November
2022 (erneuter Raketenangriff auf die Ukraine). Somit berichteten diese Medien nicht
nur ausfiihrlich {iber stimmungsrelevante Ereignisse in Russland, sondern auch iiber

militarische Vorfalle in der Ukraine.
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5.1.3 Worthéaufigkeit pro Medium

Diese Analysephase beschéftigt sich mit der Untersuchung der Worthaufigkeit in den
Artikeln. In der Tabelle 5.5 sind die vorlaufigen Ergebnisse dargestellt, die sich aus
den zehn am héufigsten vorkommenden Wértern jedes Mediums zusammensetzen. Dies
erfolgte nach der Textverarbeitung mithilfe der Natasha-Bibliothek und der Entfernung
von Interpunktionen, Pronomen, Konjunktionen, Zahlen, Prapositionen und Emojis aus

den Datenséatzen.

1 Channel RIA Meduza Mediazona
Russland Russland auslandisch auslandisch
russisch Ukraine ausiiben russisch
militdrish (das Mi- | ukrainisch Funktion ausiiben
litar)
ukrainisch russisch russisch Funktion
Ukraine militérish (das Mi- | Agent Agent
litar)
Mensch Gebiet Information Ukraine
Land USA Nachricht arbeiten
Ukrainische Streit- | Leiter Subjekt lesen
kréfte (VSU)
Post Vladimir Putin Mittel Krieg
Donbass Volksrepublik Do- | Material Russland
nezk (DNR)

Tabelle 5.5: Zusammenfassung der zehn am haufigsten wiederholten Worter in jedem
Medium

Es gab deutliche Ubereinstimmungen zwischen den Wortern, die in den Medien beider
Gruppen am héufigsten vorkamen. Zum Beispiel zéhlten in dem pro-kremlischen Ria
und dem Ersten Kanal ,Russland®, ,russisch, jmilitarisch (das Militar)“, ,ukrainisch®
und ,,Ukraine zu den am haufigsten wiederholten Woértern. Die Schreibweise des Wortes
,militarish (das Militdr)“ ist in der russischen Sprache sowohl fiir ein Adjektiv als auch
fiir ein Substantiv gleich. In den oppositionellen Medien hingegen dominieren Worter,
die mit der Kennzeichnung als auslandischer Agent in Verbindung stehen, wie es im
Kapitel 3 erlautert wurde. Da diese Kennzeichnung nahezu jeden Artikel begleitete,
wurde beschlossen, diese Worter aus der Liste der haufigsten Worter auszuschlieflen,

um ein genaueres Ergebnis in der Analyse zu erzielen.

Demnach zeigt Tabelle 5.6 {iberarbeitete Wortlisten. Es liefl sich feststellen, dass viele
der h#ufig wiederholten Worter in den pro-kremlischen Medien auch in den opposi-
tionellen Medien erschienen. Zudem haben sich alle diese Worter auf politische und
militdrische Themen im Kontext des Konflikts zwischen Russland und der Ukraine be-
zogen. Dabei beschrankte sich keines der analysierten Medien offiziell auf eine politische

Agenda.
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1 Channel RIA Meduza Mediazona
Russland Russland russisch russisch
russisch Ukraine Russland Ukraine
militarish (das Mi- | ukrainisch Ukraine arbeiten
litar)
ukrainisch russisch Krieg lesen
Ukraine militarish (das Mi- | militdrish (das Mi- | Krieg
litér) litér)
Mensch Gebiet ukrainisch Russland
Land USA Leiter militdrish (das Mi-
litér)
Ukrainische Streit- | Leiter Vertreter sterben
kréfte (VSU)
Post Vladimir Putin Prasident ukrainisch
Donbass Volksrepublik Do- | Truppen Tag
nezk (DNR)

Tabelle 5.6: Zusammenfassung der zehn am héufigsten wiederholten Worter in jedem
Medium (iiberarbeitet)

Es ist besonders hervorzuheben, dass die oppositionellen Medien das Wort , Krieg* als
eines der hdufigsten benutzt haben. Dies deutet darauf hin, dass trotz des Gesetzes gegen
die Verbreitung von Falschinformationen oppositionelle Medien dieses Wort regelméfig
verwenden. Fine genauere Untersuchung des Kontexts, in dem das Wort ,Krieg® in

Medienberichten verwendet wurde, wird folgend vorgestellt.

Basierend auf der Worthdufigkeitsanalyse wurden Worter identifiziert, die in sémtlichen
Medien regelméfig vorkommen: ,Russland*, ,russisch®, ,militarish (das Militar)®, ,ukrai-
nisch® und ,,Ukraine”. Die Verwendung dieser Worter wurde im Kontext des zeitlichen

Verlaufs untersucht.

In der Abbildung 5.5 wurde im Zeitraum von Februar bis Mérz ein besonderer Anstieg
aufgezeigt. Es ist deutlich zu erkennen, dass in der Woche des Kriegsausbruchs eine
signifikante Erhohung in der Héaufigkeit der Verwendung der analysierten Worter ver-
zeichnet wurde. Im Vergleich zum Durchschnittswert vor der Invasion, verzeichnete das
Wort ,militarish (das Militér)“ in der Woche des Angriffs einen Anstieg von 560,9%,
,russisch* einen Anstieg von 360,5%, ,Russland“ einen Anstieg von 329,7%, ,Ukraine*

einen Anstieg von 670% und ,ukrainisch® einen Anstieg von 1025%.

Wie es aus der Abbildung A.8 im Anhang ersichtlich ist, blieb die Haufigkeit nach
Erreichen des Hohepunkts weiterhin auf einem erhohten Niveau bis Ende des Jahres.
Im Vergleich zur Zeitperiode vor dem Krieg stieg die Verwendung der untersuchten
Worter fiir den Rest des Jahres wie folgt: ,militdrish (das Militar)“ um 230%, ,russisch®
um 99,3%, ,Russland® um 64,5%, ,,Ukraine um 143% und ,ukrainisch um 461,9%.

Erwartungsgeméfl kam es in der Woche nach der Ankiindigung der personellen Mo-

bilmachung am 21. September 2022 zu einem &hnlichen Anstieg in der Verwendung
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Abbildung 5.5: Diagramm der Verwendungshéufigkeit von ausgewéhlten Wortern im
Februar und Marz 2022

dieser Worter. Allerdings zeigte sich kein ausgeprigter Anstieg, sondern lediglich eine

geringfiigige Erhohung in der Haufigkeit von Wortern wie ,russisch” und ,,Russland*.

Daraus lésst sich schlieen, dass seit dem Kriegsbeginn in der Ukraine insbesondere die
Worter ,militdrish (das Militdr)“ und ,ukrainisch einen signifikanten Anstieg in ihrer
Verwendung in Medienberichten erfahren haben. Diese Begriffe unterstreichen direkt

die politische und militarische Thematik in den Medien zum damaligen Zeitpunkt.

5.2 Analyse des Kontextes ausgewahlter Worter

In dem Abschnitt zum Neusprech wurde das Wort ,Spezialoperation® eingefiihrt, welches
laut der russischen Regierung die Aktivitdten von Russland in der Ukraine beschreibt.
In den Medien kann die Verwendung des Wortes ,Krieg* in diesem Kontext staatliche
Sanktionen zur Folge haben. Jedoch zeigt die Analyse der Worthéufigkeit, dass opposi-
tionelle Medien das Wort ,Krieg* héufig einsetzen. Dieses Wort wurde unter den zehn
am meisten gebrauchten Wortern aufgelistet. Ein solches Muster ist bei den kremlnahen

Medien nicht zu erkennen.

Im Folgenden wird eine Analyse zur Verwendung der Wortkombination ,,Spezialope-
ration - Krieg“ in den Medien durchgefithrt. Weiterhin ist der Kontext mittels NER
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zu analysieren, in dem diese Worter in Bezug auf Personen, Organisationen und Orte

vorkommen.

5.2.1 Krieg

Es ist ein wichtiger Schritt in der Arbeit die Verwendung des Wortes , Krieg* zu priifen,
ob es Unterschiede in der Verwendungshéufigkeit vor und nach dem 24. Februar 2022
erkennbar sind. In der Abbildung A.11 im Anhang lief3 sich feststellen, dass die Tendenz
der Verwendung des Wortes in den kremlnahen Medien iiber das Jahr hinweg relativ
konstant blieb. Eine auffdllige Ausnahme bildete einen Spitzenwert am 9. Mai 2022
bei dem Ersten Kanal. Dies ist auf den Kontext des Siegestags im Zweiten Weltkrieg
zuriickzufiihren. Durchschnittlich wurde die Verwendungshéufigkeit des Wortes ,Krieg*
vor und nach dem russischen Angriff auf die Ukraine bei dem Ersten Kanal und Ria
verringert. Im prozentualen Ausdruck hat sich die Verwendungshéufigkeit beim Ersten
Kanal um 6,25% und bei Ria um 28,6% gesunken. Dieser Riickgang liel vermuten, dass
kremlnahe Medien nach dem Kriegsbeginn in der Ukraine dazu tendierten, das Wort

,Krieg weniger einzusetzen.

Die oppositionellen Medien hingegen verzeichnen einen Anstieg (siehe Abbildung A.11
im Anhang). Vor dem 24. Februar wurde das Wort ,Krieg* sehr selten verwendet. Ab
dem Kriegsbeginn stieg jedoch die Verwendung signifikant: bei Mediazona um 210%
und bei Meduza sogar um 1406%.

Der Unterschied im Gebrauch des Wortes ,Krieg zwischen beiden Medientypen ist er-
sichtlich. Doch der Kontext des Worteinsatzes war unterschiedlich. Beispielsweise konnte
der Erste Kanal das Wort im Sinne eines ,Wirtschaftskrieges gegen Russland“ nutzen,
wahrend Meduza eher in einem Kontext wie ,Der Krieg in der Ukraine kénnte ein gan-
zes Jahr dauern“ davon Gebrauch machte. Auch wenn beide Medien das Wort , Krieg*
verwendet haben, hiefle das nicht zwangsldufig, dass sie sich auf den ukrainischen Kon-
flikt bezogen. Und selbst dann blieb es unklar, in welchem Zusammenhang das Wort

genutzt wurde.

Um den Kontext genauer zu beleuchten, wurden Wortwolken generiert. Dabei wurden
mithilfe von NER-Methode jene Organisationen, Personen und Orte identifiziert, die im
gleichen Satz wie ,Krieg* aufgetreten sind. Um den Uberblick zu erleichtern, wurden

die jeweils 20 am haufigsten auftretenden Entitdten pro Medium ausgewahlt.

In den Abbildungen 5.6, 5.7, 5.8 und 5.9 sind die Wortwolken dargestellt, die im Zusam-
menhang mit dem Wort , Krieg* in verschiedenen Medien erschienen. Die Analyse zeigte
gemeinsame Entitédten, wie ,,Ukraine”,  Russland®, ,Putin“, ,USA“ und ,Kiew" iiber alle
Medien. Angesichts der globalen politischen Ereignisse im Jahr 2022 war dies zu erwar-

ten. Es gab jedoch auch spezifische Entitdten, die in kremlnahen Medien dominierten,

46



5 Experimente

Abbildung 5.6: Wortwolke des Wortes , Krieg* bei Ria im Jahr 2022

Abbildung 5.7: Wortwolke des Wortes , Krieg* beim Ersten Kanal im Jahr 2022
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Abbildung 5.8: Wortwolke des Wortes ,Krieg bei Meduza im Jahr 2022

Abbildung 5.9: Wortwolke des Wortes ,Krieg* bei Mediazona im Jahr 2022
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darunter: ,,Donbass®, ,Westen*, ,,USSR", , Deutschland“ und ,,Moskau“. Im Gegensatz da-
zu erwahnten oppositionelle Medien 6fter Worter wie ,,Ukrainische Streitkréfte (VSU),
,Volksrepublik Donezk (DNR)“, ,Charkow* und ,Mariupol®.

Es war fiir russische kremlnahen Medien bezeichnend, Gebiete wie Volksrepublik Do-
nezk (DNR) und Volksrepublik Lugansk (LNR) als . Donbass* zu bezeichnen und Europa
mit USA pauschal als ,Westen“ zu benennen. Auf der anderen Seite haben oppositio-
nelle Medien den Schwerpunkt auf bestimmte Ereignisse in der Ukraine gesetzt. Aus
diesem Grund waren die Entitdten bestimmter ukrainischer Stéddte und Regionen bei
Meduza und Mediazona zu erkennen. Die Unterschiede in den Benachrichtigungen sind
ersichtlich. Wahrend oppositionelle Medien detailliert iiber die Vorgénge in der Ukraine
informierten, betonten kremlnahe Medien die internationale Beteiligung in den Ereig-

nissen.

In dieser Analysephase war zu erkennen, dass kremlnahe und oppositionelle Medien un-
terschiedliche Bezeichnungen zum Staat Belarus verwenden. Wahrend kremlnahe Me-
dien die traditionelle Bezeichnung ,Weiirussland“ aus sowjetischen Zeiten bevorzugten,
verwendeten oppositionelle Medien den neueren Begriff ,Belarus®, der seit dem Ende

der Sowjetunion gebrauchlich ist.

Eine wichtige Bemerkung ist es, dass Meduza und Mediazona héufig andere Publikatio-
nen darunter auch héufig aus Ria zitieren. Praktisch gilt Ria als eines der meistzitierten
Medien in Russland. Dieser Fakt konnte der Grund dafiir sein, dass in den Berichter-
stattungen der oppositionellen Medien die Worter zu treffen sind, die typischerweise mit
Propaganda assoziiert werden, wie ,Donbass* (anstelle von Volksrepublik Donezk (DNR)
und Volksrepublik Lugansk (LNR)) oder ,Weiirussland“ (anstelle von Belarus).

5.2.2 Spezialoperation

In Bezug auf die russischen Aktionen in der Ukraine wurde der Begriff , Spezialoperation*
erstmals am 24. Februar 2022 verwendet, als der russische Prasident Wladimir Putin
von einer ,speziellen Militdroperation” sprach. Vor diesem Zeitpunkt nutzten sdmtliche
Medien das Wort hauptséchlich im Kontext von Anti-Terror-Einsétzen, insbesondere in

Bezug auf Vorfille in Kasachstan im Januar 2022.

Das Wort ,Spezialoperation kam in den Medien in verschiedenen Formulierungen vor:
SWO* (das Akronym fir ,spezielle Kriegsoperation“"), ,spezielle Militdroperation®,
,spezielle Operation* und schlicht ,Spezialoperation“. Dies erschwerte die Identifizie-
rung von Begriffen und Phrasen. Ferner wurde das Akronym SWO oft fehlerhaft vom
NER-System als eine Organisation identifiziert, was zusétzliche Bereinigungen in der

Datenaufbereitung erforderte.
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Abbildung 5.10: Wortwolke des Wortes ,Spezialoperation bei Ria im Jahr 2022

Abbildung 5.11: Wortwolke des Wortes ,Spezialoperation“ beim Ersten Kanal im Jahr
2022
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Abbildung 5.12: Wortwolke des Wortes ,Spezialoperation bei Meduza im Jahr 2022

Abbildung 5.13: Wortwolke des Wortes ,,Spezialoperation* bei Mediazona im Jahr 2022
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Nach dem 24. Februar 2022 verzeichneten alle untersuchten Medien einen signifikanten
Anstieg in der Verwendung des Wortes ,Spezialoperation” und dhnlicher Formulierun-
gen. So hat der Erste Kanal einen Zuwachs von 120%, Ria von 213%, Mediazona von
130% und Meduza von 180% gezeigt (sieche Abbildung A.17 im Anhang). Es lief§ sich
jedoch nicht simpel unterscheiden, ob oppositionelle Medien das Wort in Zitaten oder
in eigenstindig verfassten Artikeln nutzten. Wie bereits bei der Analyse des Wortes
,Krieg* hilfte eine Betrachtung des genauen Kontextes, in dem die Worter getroffen

wurden.

Bei der Analyse des Kontexts des Wortes ,,Spezialoperation® wurden Wortwolken erstellt
(siehe Abbildungen 5.10, 5.11, 5.12 und 5.13). Eine NER-basierte Untersuchung ergab,
dass der Kontext des Wortes ,Krieg” je nach Medienkategorie variierte. Fiir ,Spezial-
operation* wurden jedoch erhebliche Uberschneidungen zwischen den beiden Medien-
kategorien festgestellt. Zu den h&ufigst identifizierten Entitdtem gehorten ,Russland,
,Ukraine“, ,Donbass”, ,Verteidigungsministerium*, ,Volksrepublik Donezk (DNR)“, , Pu-
tin“, ,Westen“ und ,Moskau®. Bei pro-kremlischen Medien standen ,Volksrepublik Lu-
gansk (LNR)“, | Kiew* und ,Schoigu® im Fokus, wiahrend fiir oppositionelle Medien die
,USA“ und das ,Auflenministerium® identifiziert wurden. Die Vielzahl an gemeinsa-
men Entitdten deutete darauf hin, dass das Wort in beiden Medienkategorien in einem

dhnlichen Kontext moglicherweise durch Zitate aus anderen Quellen verwendet wurde.

Es wurde angenommen, dass die ermittelten Entitdten auf Ereignisse in der Ukraine
hingewiesen haben. Daraus lésst sich schlieflen, dass das Wort ,Spezialoperation® im

Zusammenhang mit dem russischen Angriff auf der Ukraine verwendet wurde.

5.2.3 Diskussion

Bevor die Wortpaare ,Krieg-Spezialoperation analysiert wurde, wurde angenommen,
dass die Haufigkeit des Auftretens des Wortes ,Krieg“ in oppositionellen Medien direkt
mit dem Wort ,Spezialoperation” in pro-kremlischen Medien im Zusammenhang sein

konnte. Eine solche Korrelation lie8 sich jedoch nicht feststellen.

Es zeigte sich, dass das Wort ,,Krieg® in pro-kremlischen Medien seltener bis auf tiberhaupt
nicht auftreten wurde im Vergleich zu oppositionellen. Ein paralleler Riickgang bei Ria
und dem Ersten Kanal stellt ein direkte Abhéngigkeit dar. Mogliche Griinde kénnten
eine gestiegene Selbstzensur der Medien aufgrund moglicher staatlicher Sanktionen sein
oder direktive Anweisungen von Regierung. In jedem Szenario deutet dies auf eine Form

der Zensur hin.

Es war zu erwarten, dass das Wort ,Spezialoperation” nach russischem Angriff auf der
Ukraine haufiger zu treffen war. Vor dem Beginn der Untersuchung wurde vermutet,
dass der Anstieg der Worterwdhnungen in oppositionellen Medien relativ mittelméafig

bleiben soll. Die Ergebnisse der Analyse haben jedoch diese Annahme nicht bestétigt.
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Eine Erklarung konnte hierfiir das wiederholte Zitieren aus pro-kremlischen Quellen

sein.

Basierend auf den Ergebnissen und dem Verstdndnis der Neusprech-Praktiken in pro-
kremlischen Medien wurde festgestellt, dass das Wort ,Krieg“ in diesen Medien ge-
zielt durch ,Spezialoperation ersetzt wurde. In oppositionellen Medien stiegen die
Erwdhnungen beider Worter seit Kriegsbeginn in der Ukraine wesentlich an. Dabei
nahm die Verwendung des Wortes ,Krieg“ um das Zwei- bis Vierzehnfache (in Me-
diazona bzw. Meduza) zu, wiahrend die Steigerung des Wortes ,Spezialoperation® sich
lediglich auf das 1,5-Fache erhoht hat.

5.3 Untersuchung der Zusammenhinge zwischen
Entitaten

In der abschlieBenden Analysephase wurden Graphen generiert, welche die Zusam-
menhénge zwischen Personen, Organisationen und Orten darstellen. Wenn Entitédten
im gleichen Kontext oder Satz erscheinen, wird angenommen, dass sie in einer gewissen
Form miteinander verbunden sind. Ein beispielhafter Satz wire: ,Im Westen bevorzugt
man es, nicht iiber die Verbrechen Kiews zu sprechen, aber die Wahrheit bricht den-
noch durch® [13]. Im Kontext dieses Satzes identifiziert das NER-Verfahren ,Westen*
und ,Kiew* als geografische Entitdten. Dementsprechend werden sie im Graphen als

Knoten reprasentiert, wobei ihre Verbindung durch eine Kante dargestellt wird.

5.3.1 Graphenvorbereitung

Wie bereits im Kapitel 4 beschrieben, wurden die Ergebnisse in zwei Dateien, ndmlich
,Knoten“ und , Kanten“ iibertragen. Diese Dateien wurden dann in die Gephi-Software
importiert. Das erste Visualisierungsergebnis zeigte eine Punktwolke, wie in der Abbil-
dung 5.14 zu sehen ist. Nach Aktivierung der Kanten in der Software verdichtete sich
diese Darstellung zu einem nahezu undurchsichtigen Quadrat, wie es in der Abbildung
5.15 dargestellt ist.

Zur Optimierung der visuellen Darstellung des Graphen wurde der Layout-Algorithmus
Force Atlas 2 eingesetzt. Dieser Algorithmus optimierte den Graph, sodass die nicht ver-
bundenen Knoten voneinander weit entfernt und verbundene Knoten angezogen wurden.
Zusitzlich wurde eine Uberlappung der Knoten minimiert. Das optimierte Datengraph

nach der Anwendung dieses Algorithmus ist in der Abbildung 5.16 gezeigt.

Mit dem néchsten Schritt erfolgte eine farbliche Rangordnung der Knoten in Abhingig-
keit vom Grad: hellere Knoten weisen einen niedrigeren Grad auf, dunklere Knoten re-

prasentieren einen héheren Grad. Wie in der Abbildung 5.17 zu sehen ist, fallen zwei
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Abbildung 5.14: Datengraph ohne Kan-  Abbildung 5.15: Datengraph mit Kanten,
ten, Darstellung in Gephi Darstellung in Gephi

Abbildung 5.16: Datengraph nach der Anwendung von Force Atlas-2 Layout Algorith-
mus

Knoten besonders auf, wihrend andere eine mittlere Intensitdt in ihrer Farbung zei-

gen.

In der generierten Darstellung des Graphen ist es jedoch wie zuvor erschwert, die wesent-
liche Information zu interpretieren. Aus diesem Grund wurde eine Gréflenrangordnung
der Knoten vorgenommen. Dabei wurden Knoten mit einem hoéheren Grad durch eine
vergroferte Darstellung ersetzt, wéhrend solche mit einem niedrigen Grad entsprechend
kleiner dargestellt wurden. Die visualisierten Ergebnisse sind in der Abbildung 5.18
abgebildet.

Obwohl der Datengraph verbessert wurde, ist er jedoch nicht in seiner optimalen Dar-
stellungsform. Bei einer starken Vergréflerung lassen sich einzelne Knoten, die sogenann-
ten Blattknoten, am Rand erkennen. Fiir die durchgefiihrte Analyse sind diese Knoten
jedoch nicht relevant, ebenso wenig wie Kanten mit geringem Gewicht. Ein zentraler
Schritt zur weiteren Optimierung ist daher die Filterung der Knoten nach ihrem Grad.

Dieser Filter erlaubt es, die Knoten mit dem geringsten Grad in der Darstellung zu elimi-
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Abbildung 5.17: Datengraph mit der farblichen Rangordnung
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Abbildung 5.18: Datengraph mit der farblichen Gréflenranganordnung

nieren. So existierten im Datensatz zahlreiche Kanten mit einem Gewicht von lediglich
eins oder zwei. Danach war der Graph iibersichtlicher und ohne die {iberfliissigen Knoten
(siche Abbildung 5.19). Fiir die abschliessende Visualisierung des Graphen wurden Kno-
tenbeschriftungen hinzugefiigt, die im Abschnitt zur Graphenanalyse ndher betrachtet

werden.
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Abbildung 5.19: Datengraph nach der Anwendung vom Grad-Filter
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5.3.2 Graphenanalyse

Auf Basis der analysierten Mediendaten wurde ein Graph mit 39315 Knoten und 300999
Kanten erstellt. Angesichts dieser grossen Datenmenge ist es unmdglich, alle Daten prak-
tisch zu visualisieren. Daher war eine erweiterte Filterung der Knoten notwendig. Nach
dem Filterprozess verbleiben lediglich 0,13% der urspriinglichen Knoten, was praktisch
51 Knoten entspricht. Zudem wurde die Anzahl der Kanten auf 1283 reduziert, was
lediglich 0,43% der urspriinglichen Gesamtmenge darstellt, wie in der Abbildung 5.20

zu sehen ist.

ministerium

Abbildung 5.20: Datengraph auf Basis der Daten aller vier Medien

Bei der genaueren Analyse des Graphen lief sich ein bestimmtes Muster erkennen.
Samtliche dargestellten Entitdten beziehen sich direkt oder indirekt auf die Ereignisse
in der Ukraine im Jahr 2022. Wie erwartet, bilden ,,Russland und ,,Ukraine* die Haupt-
knotenpunkte. Die Kante zwischen diesen beiden Knoten zeigt ebenfalls das stérkste
Gewicht.

Die Ergebnisse der Clusterbildung sind in diesem Fall nicht optimal ausgeglichen. Von
den gesamten Daten wurden 99,97% einem Cluster zugeordnet, wihrend die restlichen
0,03% einem anderen zugehorig waren. In der Abbildung 5.20 sind diese Cluster dement-

sprechend durch die Farben Rot und Griin repréisentiert.

Bei der ersten Analyse des Graphen fillt eine klare inhaltliche Unterteilung der Cluster

nicht sofort auf. Doch bei einer genauen Betrachtung wird ersichtlich, dass der grofere
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Cluster eindeutig auf die russisch-ukrainischen Beziehungen sich konzentriert. Er bein-
haltet auch die Entitéaten, welche die Bezeichnungen verschiedener Lénder und interna-
tionaler Organisationen abbilden. In dem kleineren Cluster ist die logische Bedeutung
nicht ersichtlich.

Bei der Analyse ist es wichtig, die Differenzen in den Graphen unterschiedlicher Me-

dienquellen isoliert zu betrachten.

Basierend auf den Daten der oppositionellen Medienquelle Meduza wurde ein Graph er-
stellt, welcher 24762 Knoten und 166021 Kanten umfasst. In der Abbildung 5.21 ist die
Visualisierung dieses Graphen nach einer Filterung dargestellt. Diese optimierte Dar-
stellung beinhaltet 58 Knoten, was 0,23% des Gesamtvolumens entspricht, sowie 1444
Kanten, die 0,86% des Gesamtvolumens représentieren. Nachdem die Clusteranalyse
durchgefiihrt wurde, haben sich zwei Cluster ergeben. Der rot gefdrbte Cluster stellt
99,87% dar, wahrend der griin gefarbte Cluster 0,13% zeigt.

Abbildung 5.21: Datengraph auf Basis der Daten von Meduza

In dieser Visualisierung ist die logische Unterteilung zwischen den Clustern nicht so-
fort ersichtlich. Dennoch zeigt der grossere rote Cluster vorwiegend Entitédten, die im
Kontext des Kriegsereignisses in der Ukraine im Jahr 2022 relevant sind, insbesondere
Stadte und Regionen, welche die Hauptorte des Kampfs waren. Der kleinere griine Clus-
ter hingegen beinhaltet primér Entitédten, die in Bezug zur auflenpolitischen Beteiligung
stehen, darunter Lander, Personen und Organisationen, welche sich zum Konflikt auf

internationaler Ebene aduflern.
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Auffillig dabei ist, dass die Ria News unter den hiufig vorkommenden Entititen zu fin-
den war. Dies spiegelt die im vorherigen Analysephase aufgestellte Hypothese beziiglich

der haufigen Zitate von Ria durch Meduza wider.

Der néchste Graph basiert auf den Daten des oppositionellen Mediums Mediazona. Dies
ist in der Abbildung 5.22 dargestellt. Urspringlich fasste der Graph 5274 Knoten und
31709 Kanten um. Nach der Anwendung des Filters verblieben 43 Knoten (entspricht
0,82%) und 752 Kanten (entspricht 2,37%) im Graph. Die Clusteranalyse hat zwei
Cluster erkannt: einen rot gefarbten Cluster mit einem Anteil von 99,54% und einen

griin gefarbten Cluster mit dem 0,46%.
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Abbildung 5.22: Datengraph auf Basis der Daten von Mediazona

In diesem Graphen lésst sich keine klare logische Unterscheidung zwischen den Clustern
feststellen. Beide Cluster beinhalten Entitéten, die sowohl auflenpolitischen Beziehungen

als auch den militdrischen Auseinandersetzungen entsprechen.

Mediazona ist das einzige untersuchte Medium, in welchem der Name des politischen
Aktivisten Alexei Nawalny als Knoten vorkommt. Im Hinblick auf die erhebliche Be-
richterstattung tiber die Ukraine im Jahr 2022 ist es auffillig, dass Namen von in-
nenpolitischen Oppositionsfiguren in den zentralen Entitdten erscheinen. Eine solche

Erscheinung erfordert besondere Betonung.

Fiir die pro-kremlischen Medien wurden ebenfalls eigensténdige Graphen generiert. Die
in der Abbildung 5.23 dargestellte Visualisierung représentiert den Graphen der Nach-
richtenagentur Ria. Urspriinglich fasste dieser Graph 17135 Knoten und 126916 Kanten
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um. Nach der Filterung verbleiben 55 Knoten, was 0,32% des Ursprungswertes ent-
spricht, und 1383 Kanten, was 1,09% des urspriinglichen Wertes abbildet. Die darauf-
hin durchgefiihrte Clusteranalyse identifizierte zwei Hauptcluster: einen rot markierter
Cluster mit einem Anteil von 99,94% und einen in griin dargestellten Cluster, der 0,06%

reprasentiert.

Foderaler Sicherhei nst Russlands (FSB)

Oblast

Abbildung 5.23: Datengraph auf Basis der Daten von Ria

In diesem Graphen l&sst sich keine klare logische Unterscheidung zwischen den Clustern

feststellen.

Im grofleren rot markierten Cluster sind sowie die Lénder und Organisationen, die sich
iiber den Krieg in der Ukraine in den Medien &uflern, als auch die Entitéten, die russisch-
ukrainische Beziehung beschreiben. In dem kleineren Cluster ist die logische Bedeutung
nicht ersichtlich.

Der abschlieend analysierte Graph basiert auf den Nachrichten des Ersten Kanals. Der
gefilterte Graph fasst 45 Knoten um, was 1,07% der urspriinglichen 4211 Knoten ent-
spricht, sowie 599 Kanten, was 4,6% der urspriinglichen 13126 Kanten prasentiert. Der
gefilterte Graph ist in der Abbildung 5.24 dargestellt. Im Zuge der Clusteranalyse wur-
den drei Cluster herausgestellt: ein lila gefarbter Cluster mit einem Anteil von 99,29%,

ein orange gefarbter Cluster mit 0,52% und ein griin gefarbter Cluster mit 0,19%.

Der Erste Kanal stellt das einzige untersuchte Medium dar, in dem drei Cluster aufge-
fasst wurden. Bei genauer Untersuchung des gréfiten, violett gefarbten Clusters wird es

ersichtlich, dass er primér die Kriegsentwicklung in der Ukraine abbildet.
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Weissrtssland

Abbildung 5.24: Datengraph auf Basis der Daten vom Ersten Kanal

Die Interpretation der orangefarbenen und violetten Cluster stellt sich als komplex
heraus. Es konnte angenomen werden, dass der orangefarbene Cluster iiberwiegend der
auBenpolitischen Dimension enspricht. Hinsichtlich des kleinsten griinen Clusters, ist
eine deutliche Mustererkennung nicht ersichtlich. Er besteht primér aus der russischen
Behorden.

Jedoch fillt auf, dass nur in diesem Medium das Gewicht der Kante ,,Russland - Ukraine
dhnlich stark représentiert wird, wie der Kante ,Russland - Verteidigungsministerium®.
Dies unterstreicht erneut die politische und militdrische Thematik in den Medienarti-
keln.

Zum Schluss, zeigt die Abschitzung der Graphen einzelner Medien, dass sich bei der
Clusterbildung lediglich ein grofler Cluster heraustellt. Dies zeigt eine starke Vernetzung
der Knoten und deutet auf ein Hauptthema in den betrachteten Texten hin. Es ldsst
sich jedoch nicht feststellen, dass die kleineren Cluster deutlich vom Hauptcluster abge-
grenzt werden konnen. Eine Vielzahl von Verbindungen zwischen dem Hauptcluster und
den kleineren Clustern ist ersichtlich. Das deutet darauf hin, dass die in den kleineren
Clustern besprochenen Themen sich nicht vom zentralen Thema trennen lassen. Zudem

weist dies auf eine iibergreifende thematische Verkniipfung hin.

Die Untersuchung der Graphen macht die variierte Benennungen des Landes Bela-
rus ersichtlich. In den oppositionellen Medien wird die Bezeichnung ,Belarus verwen-
det, wahrend in den kremlnahen Medien ,Weissrussland“ zu finden ist. Des Weiteren

bestétigen die Graphen einige der bereits in davorstehenden Abschnitten identifizierten
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Beobachtungen, insbesondere die Haufigkeit, mit der Meduza die Ria-Benachrichtigungen

zitiert.

Es ist jedoch zu betonen, dass die Auswertung der Graphen aus der Hinsicht der Infor-
matik zu interpretieren war. Die politische Analyse lief sich nur begrenzt basierend auf
dem Wissenstand der Autorin ansatzweise realisieren. Fiir eine tiefergehende Analyse
und Bewertung der dargestellten Beziehungen wére ein umfassenderes Verstdndnis der

Politikwissenschaft erforderlich.

5.4 Diskussion

Im Laufe des Kapitels erfolgte eine griindliche Untersuchung der Daten, sowie eine
Vertiefung in die Analyse. Hierbei wurde jede weitere Analysephase genutzt, um zuvor

aufgestellte Hypothesen zu iiberpriifen.

Die vorgenommene Analyse verdeutlicht wesentliche Unterschiede in den Artikeln von
pro-kremlischen und oppositionellen Medien. Des Weiteren lassen sich Unterschiede in
der Artikelmenge erkennen, insbesondere in Bezug auf die Tage vor, wahrend und nach
dem Beginn des Krieges. Durch die Analyse der héufigsten Worter sind bestimmte
Muster erkennbar, welche die beiden Medienkategorien voneinander differenzieren. Zu
bemerken ist es, dass die Ergebnisse der oppositionellen Medien mafigeblich durch ihre

Einstufung als ,,ausldndischer Agent* beeinflusst sind.

Die zweite Analysephase ermdglichte eine tiefgriindige Einsicht auf die Worter , Krieg*
und ,Spezialoperation®, sowie deren spezifische Verwendung in verschiedenen Medien-
kontexten. Bei den pro-kremlischen Medien lief sich ein Riickgang der Nutzung des
Wortes , Krieg* feststellen, wahrend oppositionelle Medien diesen im Jahr 2022 vermehrt
eingesetzt haben. Zu betonen ist es, dass die Verwendung des Wortes ,Spezialoperati-
on“ bei saimtlichen Medien zugenommen hat. Diese Beobachtung machte eine detaillierte

Betrachtung des Kontexts in dieser Analysephase notwendig.

Im abschlieBenden Abschnitt der Analyse stand die Erstellung von Graphen im Fokus.
Diese Graphen legten keine spezifischen Muster fiir die jeweiligen Mediengruppen fest.
Allerdings lieferten sie vertiefte Erkenntnisse iiber die beschriebenen Zusammenhénge

in den einzelnen Medien.
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6.1 Zusammenfassung

Diese Bachelorarbeit befasste sich mit der Untersuchung der Verdnderungen im Ver-
halten der pro-kremlischen und oppositionellen Medien im Jahr 2022 in Bezug auf den
Kriegsbeginn in der Ukraine zu untersuchen. In der Vorbereitungsphase wurden ver-
schiedene Ansétze der natiirlichen Sprachverarbeitung angesprochen, darunter klassi-
sche, empirische und statistische Methoden. Um ein fundiertes Verstiandnis von NLP
zu gewinnen, wurden auf fithrende Sprachmodelle wie BERT und GPT inklusive ihrer
jeweiligen Architekturen eingegangen. Ein wichtiges Element dieser Arbeit war die Be-
trachtung der Named Entity Recognition (NER), da diese Methode mafigeblich fiir die

Analyse angewandt wurde.

In dem Daten-Abschnitt der Bachelorarbeit lag der Fokus auf der Datensammlung.
Um eine moglichst optimale Auswahl der Datenquellen fiir die Artikelanalyse tref-
fen zu konnen, war es erforderlich, die spezifischen Auswirkungen der neuen repres-
siven Gesetzesinitiativen zu verstehen. Insbesondere die Einstufung als ,auslédndischer
Agent* im Jahr 2022 sowie das Gesetz iiber Falschinformationen, beeinflussten die Me-
dienverlage mafigeblich. Die Datensammlung stellte sich aufgrund der beschrankten
Méglichkeiten der verfiigbaren APIs als anspruchsvoll heraus. Die Sammlung, Berei-
nigung und Ubersetzung der Daten beanspruchte einen erheblichen Zeitaufwand im
Rahmen dieser Arbeit.

Die Analyse der russischen Sprache stellte sich als eine komplexe Aufgabe dar. Insbeson-
dere hat es sich durch den Mangel an spezialisierten Python-Bibliotheken gezeigt, die
effizient mit der russischen Sprache umgehen kénnen. Mit der ausgewéahlten Natasha-
Bibliothek konnte jedoch eine umfassende Analyse der erfassten Texte durchgefiihrt
werden. Die Ergebnisse dieser Untersuchung dienten spéter als Grundlage fiir die Vi-

sualisierungen in den Programmen Tableau und Gephi.

Das Ziel dieser Arbeit war es, fundierte Visualisierungen zu erstellen, welche eine de-
taillierte Auswertung ermoglichen. Dabei zeigte es sich, dass die mehrstufige Datenaus-
wertung fiir das Jahr 2022 besonders wichtig war. Jede der drei Analysephasen baute
auf der vorherigen auf und eréffnete neue Perspektiven zur Datenauswertung. Es war zu

erwarten, dass die Berichterstattung der pro-kremlischen sich von den oppositionellen
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Medien unterscheiden wiirde. Die Analyse deckte verschiedene Muster auf, etwa in Be-
zug auf die Anzahl der veroffentlichten Artikel oder die Haufigkeit ausgewéhlter Worter
wie , Krieg” und ,Spezialroperation®. Besonders hervorzuheben war es, dass auch inner-
halb der beiden Medienkategorien &hnliche Verhéltnisse sich in der Sprachverwendung
zeigten. Ein eindeutiges Beispiel dafiir ist die unterschiedliche Benennung des Staates
Belarus. Wéhrend die pro-kremlische Medien hiufig ,Weifirussland“ verwenden, nutzen
oppositionelle Medien die Schreibweise ,,Belarus”. Das hat ebenfalls die Graphenanalyse
bestétigt.

6.2 Ausblick

Im Laufe der Untersuchung zeigte sich, dass die Interpretation der Visualisierungen
mafgeblich durch die Kenntnisse des Verfassers iiber die russische politische Situation
und die militérischen Entwicklungen in der Ukraine beschrénkt ist. Wéhrend fiir die
Identifikation grundlegender Muster das allgemeine Verstdndnis ausreichend war, erfor-
derte die vertiefte Analyse und die Bewertung der dargestellten Zusammenhénge ein

fundierteres Wissen im Bereich der Politikwissenschaft.

In der durchgefiihrten Analyse haben sich weitere Entwicklungspotenziale gezeigt. Ne-
ben offensichtlichen Propagandabegriffen, wie ,Donbass®, ,Weifirussland* und ,Westen*
existieren subtilere sprachliche Feinheiten. Dazu gehéren Ausdriicke wie ,jin der Ukrai-
ne* gegeniiber ,auf der Ukraine”. Der Ausdruck ,auf der Ukraine* wird vorwiegend von
pro-kremlischen Medien genutzt und stammt aus der USSR. In der russischen Sprache
bedeutet ,auf der Ukraine” eine Peripherie, eine Art ,am Rand“ und vermittelt eine
Nebenséchlichkeit. Im Gegensatz dazu steht ,in der Ukraine“, welches als ,im Land

interpretiert wird und somit die Eigensténdigkeit des Landes betont.

Eine Sentimentanalyse konnte zusétzliche Erkenntnisse in die Medienberichterstattung
liefern. Wahrend der Untersuchung fiel auf, dass der FErste Kanal vor der Ankiindigung
der Mobilisierung in Russland eine auffallend aggressive Rhetorik verwendete. Eine sol-
che Sprachgebung ist fiir iibliche journalistische Berichterstattung auflerordentlich. Da-
her kénnte es informationsreich sein, eine weiterfithrende Analyse in diese Richtung zu
verfolgen. Insbesondere wére es bedeutend, festzustellen, ob es signifikante Unterschiede
in dem Sentiment zwischen dem pro-kremlischen und oppositionellen Medien gibt oder

ob Gemeinsamkeiten in der Ausdrucksweise erkennbar sind.

Ein weiterer Ansatz wéire die Entwicklung eines Sprachmodells, das darauf spezialisiert
ist, Artikel im charakteristischen Stil der vier untersuchten Medien zu generieren. Dies
wiirde nicht nur das Verstéandnis fiir den individuellen Charakter und Stil jedes Mediums
vertiefen, sondern auch die Feinheiten und Details in ihrer Berichterstattung aufdecken.
Ein Modell kénnte auf spezielle Redewendungen und typische Worten antrainiert wer-

den, um Artikel im Stil der untersuchten Medien zu schreiben. Dies wiirde helfen zu
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verstehen, wie diese Medien eine Sprache nutzen, um bestimmte Nachrichten zu senden

oder Ansichten hervorzuheben.
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A.1 Die Architektur des Transformer-Modells
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A.2 Die Anzahl der Nachrichten pro Tag bei allen Medien
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A.3 Worthaufigkeit der ausgewahlter Worter in allen
Medien im Jahr 2022
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Abbildung A.8: Worthaufigkeit der ausgewéhlter Worter in allen Medien im Januar-April 2022
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Abbildung A.9: Worthaufigkeit der ausgewéhlter Worter in allen Medien im Mai-August 2022

1200
1000
800
600

79



Dezember

11

November

13

Oktober

September

11

25

18

27

20

30

23

16

25

18

4

A Anhang

2800

2600

2400

2200

2000

1800

1600

1400

Hom

I (yasiuieayn) auresn

[ (yasissna) puessny

I (yastieaiw) 483N

[ (yasiuieayn) auresn

[ (yasissna) pueyssny

I (udsiaedniw) demmn

I (yasiuieayn) auresn

[ (yasissna) pueyssny

I (uastieaiw) JemIn

I (yasiuieayn) auresn

[ (yasissna) puejssny

I (uastieaijiw) Jeain

I (yasiuieayn) auresn

[ (yasissna) puejssny

I (yastieaiw) 483N

I (yasiuieayn) auresn

I (1s1ssn4) pueissny

I (yostaeiiw) JepiN

I (yasiuieayn) auresn

[ (yasissna) pueyssny

I (udsiaedniw) demnn

I (yasiuieayn) auresn

[ (yasissna) puepssny

I (yastieiw) Je3In

I (yasiuieayn) auresn

I (us1ssna) puelssny

I (yastieiw) Je3In

] (yasiuieayn) auresn

[ (yasissna) puejssny

I (y2stieaiiw) Je3IN

I (yasiuieayn) auresn

D (1s1ssn.) pueissny

I (uosiaenjiw) JeMpn

[ (yasiuieayn) auresn

I (42stssna) puelssny

I (yostaediiw) e

[ (yasiuieayn) auresn

I (1s1ssn.) pueissny

I (udsiaedniw) demnn

[ (yasiuieayn) auresn

I (4ostssna) puelssny

I (uosiaednjiw) Jenpn

I (yasiuieayn) auresn

[ (yasissna) puejssny

I (y2stieaiiw) Je3IN

I (yasiuieayn) auresn

I (4osissna) puelssny

I (udsiaedniw) demmn

I (yasiuieayn) auresn

[ (yasissna) pueyssny

I (udsiaedniw) demmn
[ =R =]

1200

1000
800
600
400
20

80

Abbildung A.10: Worth&ufigkeit der ausgewahlter Worter in allen Medien im September-Dezember 2022
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A.5 Verwendungshaufigkeit des Wortes ,,Spezialoperation*
in allen Medien im Jahr 2022
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Abbildung A.17: Verwendungshéaufigkeit des Wortes ,Spezialoperation“ in allen Medien im Januar-Marz 2022
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Abbildung A.18: Verwendungshéaufigkeit des Wortes ,,Spezialoperation” in allen Medien im April-Mai 2022
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Abbildung A.21: Verwendungshaufigkeit des Wortes ,,Spezialoperation“ in allen Medien im Oktober-November 2022
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Abbildung A.22: Verwendungshaufigkeit des Wortes ,,Spezialoperation“ in allen Medien im Dezember 2022
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